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OZET

Bu calisma, veri biliminin sosyal bilimler alanndaki onemli roliinii ve uygulamalarini ele
almaktadir. Geleneksel sosyal bilim yaklasimlariyla kiyaslandiginda, veri bilimi yontemleri genis
veri kiitlelerini etkili bir sekilde analiz etme ve degerli i¢goriiler elde etme potansiyeli sunmaktadir.
Bu o6zellesmis disiplinler arasi yaklasimim, sosyal ag analizinden duygu analizine, biiyik veri
analizinden tahmin modellerine kadar genis bir yelpazede nasil kullanildigi incelenmektedir. Veri
bilimi, sosyal bilimlerde yeni bir ufuk ag¢musti. Bu yaklasim, geleneksel sosyal bilim
yontemlerinin smrlarin1 asarak, daha kapsamli ve derinlemesine analizler yapmayr miimkiin
kiimaktadir. Veri bilimi yontemleri, sosyal aglarin yapismi ve dinamiklerini daha iyi anlamamiza,
kamuoyu goriislerini daha dogru bir sekilde 6lgmemize ve sosyal problemlerin kdkenlerini daha
1yl tespit etmemize yardimci olmaktadir. Ancak, veri bilimi ile sosyal bilimlerin entegrasyonunun
baz1 zorluklar ve etk konular da beraberinde getirdigini belirtmek gerekir. Verilerin toplanmasi,
analizi ve yorumlanmas1 srasmda ortaya ¢ikabilecek oOnyargi ve ayrmcilik riskleri, bu alandaki
cahsmalara dikkath bir sekilde yaklagilmasmi gerektirmektedir. Gelecekte, veri biliminin sosyal
bilimler alanindaki kullaniminin daha da yayginlasmasi beklenmektedir. Bu inceleme, gelecekteki
yonelimler ve beklenen katkilar da ele almarak, veri biliminin sosyal bilimler alanindaki rolii
hakkinda daha 1yi bir anlayls sunmaktadr.
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ABSTRACT

This research review discusses the important role and applications of data science i the
field of social sciences. Compared to traditional social science approaches, data science methods
offer the potential to effectively analyze large bodies of data and gain valuable insights. It examines
how this specialized interdisciplinary approach is used in a wide range of areas, from social
network analysis to sentiment analysis, from big data analysis to predictive models. Data science
has opened a new horizon m social sciences. This approach makes it possible to conduct more
comprehensive and in-depth analyzes by going beyond the limits of traditional social science
methods. Data science methods help us better understand the structure and dynamics of social
networks, measure public opmion more accurately, and better identify the roots of social problems.
However, it should be noted that the integration of data science and social sciences brings with it
some difficulties and ethical issues. Risks of bias and discrimination that may arise during the
collection, analysis and mterpretation of data require a careful approach to studies in this field. In
the future, the use of data science in the field of social sciences is expected to become more
widespread. This review provides a better understanding of the role of data science in the social
sciences, including future directions and expected contributions.

Keywords: data sciences, social sciences, data analysis, social network analysis, big data,
prediction models

GIRIS

Sosyal bilimler, msan davranslari, toplumsal yapilar ve iliskiler gbi karmask konulari
anlamak ve agiklamak amaciyla gesitli yontemler ve yaklagimlar kullanwr. Son yillarda, veri bilimi
disiplininin hizla gelismesi ve teknolojik ilerlemeler, sosyal bilimlerin bu alanyla nasil etkilesime
girdigini  ve dontstlirdiigiinii  gostermektedi. Bu c¢aligma, sosyal bilimlerde veri biliminin
kullanimin1 mcelemeyi amaglamaktadir. “Sosyal bilimlerde veri bilimi hangi alanlarda ve nasil
kullanilmaktadr?”, “veri biliminin sosyal bilimlere katkilari nelerdir?” ve “bu disiplinler arasi
yaklasimin  basaris1 ve zorluklar1 nelerdir?” sorularmin cevaplart {izerine odaklanmaktadir.
Dolayisiyla, sosyal bilimlerde veri biliminin kullanim alanlarint ve Ornek uygulamalarini
tammlamayi, veri biliminin sosyal bilimlere sagladig1 degerleri vurgulamayi, veri bilimi ile sosyal
bilimlerin entegrasyonunun zorluklarmni ve olas1 ¢oziimleri tartismay1 ve gelecekteki yonelimleri
ve potansiyel katkilar1 6ngormeyi hedeflemektedir. Ayrica, bu ¢alisma, sosyal bilim uzmanlarina,
veri bilimi uzmanlarina ve bu iki disiplinin kesisimindeki ilgi duyan herkese, veri biliminin sosyal
bilimlerdeki rolii ve etkileri hakkmda kapsamh bir bakis sunmay1 amaglamaktadir.
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Sosyal bilimler ve veri bilimi, temelde farkh disiplinler olarak goriinebilir, ancak
giinimiiziin hizla degisen teknolojik ortammda bu iki alan arasmdaki smrlar giderek daha fazla
bulaniklagtyor. Teknolojik gelismeler ve biiyiik veri olanaklari, sosyal bilimlerin ve veri biliminin
birbirini tamamlayic1 bir sekilde nasil etkiledigini gosteriyor. Bu baglamda, veri bilimi sosyal
bilimlerde yeni perspektifler sunarken, sosyal bilimler de veri biliminin analitikk yeteneklerini
kullanarak daha derinlemesine anlayislar kazanabiliyor.

Geleneksel sosyal bilim yaklasimlari, insan davranglarini anlamak amaciyla anketler,
gozlemler ve niteliksel yontemler gbi arastrma yontemlerine dayanirken, veri bilimi daha ¢ok
niceliksel verilere dayah analizleri igerir. Ancak, bu iki disiplin arasmdaki etkilesim, biiyiik veri
kaynaklarinin artisiyla birlkte oneml olciide gliclenmistir. Biiyiik veri, mternet kullanimi, sosyal
medya etkilesimleri, dijital izler ve daha fazlas1 gibi genis ¢apta toplanan verileri ifade eder. Veri
bilimi, bu biiyiik veri kiitlelerini analiz etme, modelleme ve anlamli Oriintiiler ¢ikarma yetenegi ile
One cikar. Bu da sosyal bilimlere, genel niifuis eglimleri, kamuoyu gorisleri, sosyal iliskiler ve
daha fazlas1 hakkinda daha detayh ve giincel bilgi saglama potansiyeli sunar.

Veri bilimi ve sosyal bilimler arasmdaki bu iligki, sosyal bilimcilerin niceliksel veri analizi
ve tahmin yapma vyeteneklerini gelistirme firsat1 bulmasmi saglamusti. Ornegin, ekonomik
modeller ve niifis projeksiyonlar1 gbi alanlarda, veri bilimi temelli yaklagimlarin kullanilmasi
sosyal bilimlere daha kesin ve genis kapsamh sonuclar elde etme olanag sunar. Sosyal ag analizi
ise bireyler arasmndaki etkilesimleri haritalandirarak toplumsal iligkilerin anlagilmasmma yardimc1
olurken, duygu analizi ve metin madenciligi sayesinde biiyik metn veri setleri analiz edilerek
toplumun goriisleri ve duygusal egilimleri daha iyi anlasilabilir.

Ancak, bu etkilesimin getirdigi zorluklar da mevcuttur. Ozelikle veri gizliligi ve etik
konular, biiyiik veri analizi ve veri paylasimi siireclerinde dikkate almmasi gereken Gnemli
faktorlerdir. Sosyal bilimciler, toplumsal verileri analiz ederken gizliligi ve bireylerin haklarini
korumak i¢in uygun Onlemleri almak zorundadir.

Sonug olarak, sosyal bilimler ve veri bilimi arasmdaki bu kesisim, her ki alanda da yeni
firsatlar ve daha genis bir anlayis saglamaktadir. Veri bilimi, sosyal bilimlere analitik giiciinii ve
biiyiik veri analizi yeteneklerini getirerek, geleneksel sosyal bilim yaklasimlarint zengnlestirirken,
sosyal bilimler de veri biliminden gelen niceliksel analiz ve modelleme yeteneklerini kullanarak
daha detayh ve kapsamhi sonuglara ulasabili. Bu disiplinler arasi etkilesim, gelecekte daha da
biiyiiyerek sosyal olaylar1 anlama ve ¢oziimleme yetenegimizi artwrabilir.

Bu calismanin, veri bilimi temelleri bolimiinde, veri biliminin genel ilkelerini ve temel
bilesenlerini ele alacaktr. Veri toplama, isleme, istatistiksel analiz, veri gorsellestirme, makine
Ogrenmesi gibi temel konular1 kapsayacak olan bu boliim, veri biliminin sosyal bilimlere nasil
uygulanabilecegini anlamamiza yardimci olacaktr. Sosyal bilimlerde veri bilimi uygulamalar1
boliimiinde, sosyal bilimlerde veri biliminin ¢esitli uygulama alanlarmni detaylandracaktir. Sosyal
ag analizi, duygu analizi, biiyiik veri analizi ve tahmin modelleri gibi 6rnekler, veri biliminin sosyal
bilimlerde nasil deger yarattigini gostermeyi amaglamaktadir.
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Veri bilimi ile sosyal bilimlerin entegrasyonu bdoliimiinde, veri bilimi ve sosyal bilimlerin birbirine
nasil entegre edildigini ve bu entegrasyonun getirdigi zorluklar1 ve firsatlar1 ele alacaktir.
Gelecekteki yonelimler ve beklentiler bolimde, veri bilimi ile sosyal bilimlerin gelecekteki
yonelimleri ve potansiyel katkilar1 tartisilacaktir. Bu, disiplinler arasi is birliginin gelecekte nasil
sekillenebilecegi konusunda bir bakis acis1 sunmay1 amaglamaktadir. Son boliimde, makalenin ana
bulgular1 Ozetlenecek, gelecekteki arastwrmalar ve uygulamalar i¢in Oneriler sunulacaktir.

VERI BiLiMi TEMELLERi

Veri bilimi, yapilandirilmis ve yapilandirilmamis verilerden bilgi ve dngérii elde etmek i¢in
matematik, istatistik, bilgisayar bilimi ve makine Ogrenimi gibi farkh disiplinlerden bilgi ve
araglart kullanan bir siirectir.

Veri bilimi, biiyik veri setlerini analiz etmek, yorumlamak, anlamak ve bu verilerden
degerli bilgiler ¢ikarmak i¢in istatistiksel, matematiksel ve bilimsel yontemleri kullanma siirecidir.
Veri bilimi, farkh disiplinlerden gelen bu biiyik ve karmasik verileri anlamh sonuglara
doniistirmek amaciyla istatistik, veri madenciligi, veri analizi, makine Ogrenimi ve veri
gorsellestirmesi gibi araglar1 kullanir.

Veri biliminin temelleri ashnda Felsefe dergisi Mind’m, 1 Ekim 1950 tarihli 236. sayisinda
Alan Turing’in “Hesaplama Makineleri ve Zeka” bashkli bir makalesi yayimlanmasi ile atimigtir.
1930’larda teorik bazda kesfettigi, 1940’larda elektronik bilgisayarlarin potansiyelini goren Turing
(1950), makalesinin ik bolimi “Makineler diisiinebilir mi?” sorusu ile makine Ogrenmesine
dolayisiyla veri bilimine ik 1181 yakmistr. Makalesinde Turing daha sonralari Turing testi olarak
bilinecek olan bir testten bahsetmistir. Turing testinde, bir makine ve goniilli bir insan bir odada
birlikte ancak sorgulayicinin gorlis alanmin disinda tutulur. Sorgulayici, sorular sorarak msan ile
makine arasmda ayrim yapmaya cahsir. Sorgulayicinin sorulart ve yamtlari, tamamen goris
alanndan gizlenerek ya bir klavyede yazlir ya dabir ekranda gosterilir. Sorgulayiciya, soru-cevap
seansinda Ogrenilenlerin disinda her iki katlhmc1 hakkinda da hicbir ek bilgi verilmez. Bir dizi
tekrarlanan smavin ardindan, sorgulayici msani giivenilir bir sekilde tanimlayamiyorsa, makinenin
Turing testini gectigi soylenir.

Bir mantik¢1 olan Walter Pitts ve bir sinirbilimci olan Warren McCulloch, 1943'te bir sinir
agmmn ik matematik modelini ortaya koymalari mnsan beynin siir aglarmi ¢ahsma sisteminin
benzerini bilgisayara Ogretiimesi yani makine Ogrenmesi agismdan Onemli bir gelismedir
(McCulloch ve Pitts, 1943).

1960°’h yilarda bilgisayar  bilimlerinde, kullanilan  algoritmalarin  tiirine  gbre
tanimlanabilen yapay zekann bir alt alam1 olan daha sonra 1970l yillarda genetik algoritmalar
olarak da isimlendirilen evrimsel hesaplamalar da veri bilimin gelisiminde biiylik rol almustr.
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Veri tabanlar, 1960'h yillarin baslarmda ortaya ¢ikmalarindan bu yana ¢arpict bir doniisiim
gecirmistir. Hiyerarsik veri tabam gibi gezinme veri tabanlar1 (agac benzeri bir modeli temel alir
ve tek bir kaynaktan ¢oklu alciya dogru iliskiye olanak saglar) ve ag veri tabani (¢oklu iliskilere
olanak saglayan daha esnek bir model), veriyi depolamak ve degistirmek i¢in kullanilan ilk
sistemlerdi. Bu ik sistemler kullanimi kolaydy ancak esnek degildi. 1980'lerde iliskisel veri
tabanlart popiiler oldu ve ardndan 1990'h yillarda nesne odakh veri tabanlar1 ortaya cikti.
Internetin  bityiimesi ve yapilandirilmamis verinin daha hizh islenmesine duyulan ihtiyac
nedeniyle, son zamanlarda NoSQL veri tabanlar1 kullanilmaya baglandi. Giiniimiizde ise bulut veri
tabanlar1 ve kendi kendini yoneten veri tabanlari, veri toplama, depolama, yonetim ve kullanma
konusunda ¢igir aciyor.

20.ylizylln ikinci yarismdan itbaren bilgisayar teknolojisindeki mamlmaz gelisim
kullanilan veri miktarin1 artrmus ve istatistik bilimine bakis1 da degistirmistir. Bir istatistik¢i olan
John W. Tukey, 1962 yihndaki “Veri analizinin gelecegi” bashkli makalesinde istatiksel
cikarmlarla ilgilenen bir matematiksel istatistik¢ci olarak veri analizinin ilgi alanmin odagmnda yer
aldigmi ve veri analizinin deneye dayah oldugunu ve bilgisayarin veri analiz i¢in vazgecilmez
olacagindan bahsetmistir (Tukey, 1962). Bu bakis acis1 ve bilgisayar teknolojisindeki gelisim
temeli 1763 ylinda Thomas Bayes’e dayah kosullu olasiliga dayal Bayes teoreminin veri
biliminin giinlimiizde O6nemli bir unsuru olan Bayesci yaklasmini ortaya c¢ikarmustir (Bayes ve
Hume, 1763). Benzer sekilde degiskenler arasmdaki nedensellik iliskisinde kullanilan ve ik sekli
en kiiciik kareler prensibi olarak Adrien Marie Legendre tarafindan 1787 yihinda ortaya atilan
regresyon yaklasimi da artk veri biliminde oOzellkle makine Ogrenmesinde vazgecilmezdir
(Legendre, 1787).

1970’ yillarda, Veri tabami yOnetim sistemlerinin olusturulmas: ile veri depolama
kapasitelerinin artirilmig ve toplanan verinin islenmesi ve bilgiye doniistliriilmesi ihtiyaci ortaya
cikmugtir. 19801 yillarla beraber veri tabanlarinda olusturulan verilerden gerekli bilgileri iiretmek
icin nitelk se¢cme, smiflandirma, kiimeleme ve birliktelik analiz gibi veri madenciligi metotlar1
uygulanmaya baglamigtir.

1989 yilinda “Knowledge Discovery in Database (KDD)” calstaylarindaki veri
tabanlarindaki veri ve veri yapilarinin kesfi ile ilgili ¢ahgmalar veri madenciligi icin baslangic
olarak degerlendirilmektedir.

Makine 6grenimi ve veri madenciligi ¢ahsmalarinda, smiflandrma probleminin ¢éziimiine
yonelik caligmalar olduk¢a Onemlidir. Smiflandirma problemlerinin ¢éziimii i¢in ik defa 1963°te
onerilen ancak 1992°de Boser, Guyon and Vapnik tarafinda gelistirilen Destek Vektor Makineleri
veri biliminde gelisimde 6nemli katki saglamistir (Guyon, Boser ve Vapnik, 1992).

2003 yapmu “Moneyball” filmi, Michael Lewis'in “Moneyball: The Art of Winning an
Unfair Game” adh kitabndan esinlenilerek uyarlanmis ve veri bilimi i¢in bir doniim noktas1
olmustur. Moneyball filmi, yonetici olarak perde arkasmda c¢alsrken tarth yaratan bir spor
efSanesinin hikayesini anlatmaktadr.
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Filmin konusuna gore, Oakland Athletics, 2001 yihn1 hayal kirikligiyla kapatnustir. Takmun genel
midiri Billy Beane, yeni yilin kadrosu i¢in takmun sahibi tarafindan miitevazi bir biit¢e ile
donatilmistir ve basarih bir sezon gecirmeleri beklenmektedir. Beane, oyuncu transfer goriismeleri
icin Cleveland Indians takmuna gittiginde, oyuncular1 istatistik temelli farkh bir yontemle
degerlendiren Peter Brand ile tamsr ve Brand'i Oakland Athletics'in yonetim kadrosuna dahil eder.
Film, cok diigiik bir biitceyle oyuncularin ve rakiplerin istatistik analizlerine dayah bir kurgudan
gelen basartyr anlattigl icin veri bilimi i¢in ideal bir drnektir

21.ylizy1l beraber verinin kullanimi biiylk veri ile yeni bir boyuta ulasmistir. Kisisel
bilgisayarlarmn, cep telefonlarin ve mternetin kullanimi biiyikk veri kullanimma neden olmustur.
Biiyiik vermin artmasi bu verilerin analizi i¢cin veri bilimi denilen yeni ig kollar1 yaratmustir.
Building Data Science Teams (Patil, 2011), Data Driven (Patil veMason, 2015) ve Ethics and Data
Science (Loukides, Mason ve Pati, 2018) kitaplarinin yazari ve ABD Bilim ve Teknoloji
Politkasmin Bas Veri Bilimcisi olarak gorev yapan bir matematik¢i ve bilgisayar bilimcisi olan D.
J. Patil ve benzeri veri bilimcileri giliniimiiz veri bilimini 6ncii isimleridir.

Bugiin veri bilimi, endiistrilerde karar verme siireclerinin temel bir pargasi haline gelmistir.
Biiyiik veri isleme teknolojileri, gelismis analitik araclar ve yapay zeka yontemleri sayesinde,
verilerden anlamli bilgi elde etmek ve gelecegi tahmin etmek daha erisilebilir hale gelmistir.

Veri Toplama ve isleme

Veri toplam ve isleme, verilerin analiz i¢cin hazr ve giivenilir hale getirmektir. Dogru
kaynaklardan alnmig, temizlenmis ve diizenlenmis veriler, analiz asamasmda daha dogru
sonuglara yol agar.

Veri Kaynaklan

Veri bilimi ¢ahgmalarinda kullanilacak verileri toplamak, projenin basarist ign kritkk bir
admdr. Farkh veri kaynaklari, verilerin gesitliligi ve dogrulugu acismdan degisiklik gosterebilir.

e Cevrimdis1 Kaynaklar: Anketler, goriismeler, kagt form doldurmalar gibi geleneksel
yontemlerle toplanan verilerdir. Bu tiir veriler elle girilir ve dyital hale getirilirken dikkatlice
aktariimalidir.

¢ Cevrimi¢i Kaynaklar: Web siteleri, sosyal medya platformlari, forumlar gibi ¢evrimigi
alanlardan toplanan verilerdir. Web kazima (web scraping) ve API'lar aracihgiyla bu kaynaklardan
veri cekilebilir.

* Kurumsal Veri: Sirket i¢i veri tabanlar, miisteri iliskileri yonetimi (CRM) sistemleri,
finansal veriler gbi sirket ici kaynaklardan elde edilen verilerdir. Bu veriler genellikle is
faaliyetleri hakkmnda bilgi saglar.

* Acgik Veri Kaynaklari: Kamu kurumlar1 veya 6zel sektor tarafindan kamuya agik olarak
paylagilan verilerdir. Ornegin, hava durumu verileri, trafik istatistikleri, ekonomik gdstergeler bu
kategoriye girer.

+ Sensor Verileri: IoT cihazlarmdan gelen verilerdir. Ornegin, hava kirliligi &lgiimleri,
akilli cthazlarm kullanim istatistikleri gibi veriler sensorler aracihgiyla toplanabilir.
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Veri Temizleme ve Diizenleme

Toplanan veriler genellikle eksik, hatali veya anormal degerler icerebilir. Bu nedenle,
verilerin analize hazir hale getirilmesi icin asagidaki admmlar atimalidir:

* FEksik Verilerin Incelenmesi: Veri eksikliklerinin nedenleri anlasilmalidir. Eksik veriler,
veri analizi sonuclarini yaniltabilir. Eksik degerler, veri noktasmm tamamlanmasi, tahmin edilmesi
veya uygun bir sekilde ele alnmasi gerekebilir.

* Anormal Degerlerin Tespiti: Anormal degerler, veri setinde one ¢ikan diger degerlerden
onemli Olciide farkh olan degerlerdir. Bu anormal degerler, veri hatalarindan veya gercek diinya
olaylarmin etkilerinden kaynaklanabilir. Bu tiir degerlerin tespiti ve diizeltilmesi gerekebilir.

* Veri Doniistimii: Verilerin dogru formatlarda olmasini saglamak icin gerekli doniisiimler
yapimalidir.  Ornegin, tarih verileri aym formatla tutulmali, saysal verilerin birimleri
diizeltilmelidir.

* Veri Birlestirme: Farkh kaynaklardan gelen veriler birlestirilirken, benzer veri
noktalarinin eslestirilmesi ve uygun bir veri yapisna getirilmesi gerekebilir.

+ Aykin Degerlerin Incelenmesi: Aykiri degerler, genellikle nadir gdrillen veya hatali
verilerdir. Bu degerler, analizi yaniltabilir. Aykm degerlerin dogrulugu ve analize etkisi
degerlendirilmeli ve gerektiginde diizeltilmelidir.

Bu admlar, veri bilimi projelerinin giivenilir sonuglar elde etmesi i¢cin kritk Oneme
sahiptir. Veri setinin kalitesi ve biitiinliigli, sonraki analiz asamalarinin basarismi biiylik oSlclide
etkiler.

Veri Analizi ve Istatistik

Veri analizi ve istatistik, veri biliminin temel bilesenleridir ve arastrmalarn basgarii bir
sekilde yiirtitiilmesi i¢in hayati 6neme sahiptir.
Veri Analizi

Veri analizi, toplanan verilerin anlamh ve anlamini ¢ikartic1 bir sekilde incelenmesini ifade
eder. Bu asama, projenin ana hedefine ulagsmak i¢in verilerin islenmesi ve yorumlanmasi siirecidir.
Veri analizi yapilirken su admmlar izlenir:

* Acgklayict Analiz: Veri setinin temel istatistiksel Ozellkleri incelenir. Ortalama,
medyan, varyans gibi degerler hesaplanmir. Bu, veri setinin genel yapismi anlamak i¢in 6nemlidir.

* Kesfedici Veri Analizi: Veri setindeki desenleri, iligkileri ve egilimleri ortaya ¢ikarmak
icin gorsellestirmeler ve grafikler kullanilir. Bu asama, verinin i¢indeki onemli bilgileri bulmaya
yardimec1 olur.

* Cikarmsal Analiz: Veri setinden genellemeler yapmak wveya belirli hipotezleri test
etmek icin istatistiksel yontemler kullanilir. Bu, veri 6rneklemi lizerinden genel niifusa iliskin
sonuglar ¢ikarmaya calsrr.

* Tahminsel Analiz: Gegmis verileri kullanarak gelecekteki olaylar1 tahmin etmeye
cahsan yontemler kullanilir. Bu, makine Ogrenimi ve istatistiksel tahmin modelleri olusturmayi
igertr.
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« Istatistkk, verilerin analizi ve yorumlanmasinda temel bir rol oynar. Veri bilimindeki
Oonemi sunlardan kaynaklanir:

» Veri Giivenilirligi: Istatistiksel yontemler, verilerin giivenilirligini artrmak icin
kullanilir.  Ornegin, giiven aralklar1 ve istatistiksel testler, eldeki verilerin giivenilirligini
degerlendirmeye yardimci olur.

 Karar Verme Siireci: Istatistiksel analiz, verilere dayah karar verme siirecinde rehberlik
eder. Kararlar istatistiksel sonuglar ve analizlere dayanarak daha bilingli bir sekilde almabilir.

» Hipotez Testi: Istatistksel hipotez testleri belirli ~&nermelerin  (hipotezlerin)
dogrulugunu test etmeye yardimci olur. Bu, bilimsel c¢ahsmalarda ve karar verme siireclerinde
onemlidir.

 Tahmin Modelleri: Istatistiksel modeller ve makine &grenimi algoritmalari, gelecekteki
olaylar1 tahmin etmek veya degiskenler arasmdaki iliskileri anlamak icin kullanilir.

» Anomalileri Tespit: Istatistiksel analiz, anormal veya anormallige isaret eden veri
noktalarmi tespit etmeye yardimci olabilir.

+ Karsilastirmalar ve Iligkiler: Istatistik, farkh gruplar arasmdaki farklari ve iliskileri
anlamak i¢in kullanilir. Bu, pazarlama stratejilerinden tibbi arastrmalara kadar birgok alanda
onemlidir.

Istatistiksel yontemler, verilerin anlamli ve giivenilir sekilde yorumlanmasma olanak tanr.
Bu nedenle veri analizinde ve veri bilimi projelerinde istatistiksel bilgi ve becerilerin sahip olmak
bliyik bir avantajdir.

MAKINE OGRENIMI VE VERI MADENCILIGI

Makine Ogrenimi ve Veri Madenciligi, veri biliminin 6nemli iki alt alamdir. Iste bu
terimlerin a¢iklamalari:

M akine Ogrenimi

Makine 6grenimi, bilgisayar sistemlerinin belirli bir gorevi gerceklestirebilmek icin veriye
dayall olarak kendini gelistirebildigi bir yapay zeka dahdwr. Temel fikir, programlara belirli bir
gorevi dogrudan programlamak yerine, bu gorevi veri lizerinden Ogrenmelerine ve deneyimlerine
dayanarak gerceklestirmelerine izin vermektedir. Makine Ggrenimi, istatistik, algoritmalar ve veri
analizi tekniklerini iceri. Makine Ogrenimi, gOriintli tamma, ses isleme, dogal dil isleme, tibbi
teshis, finansal tahminler, Oneri sistemleri, otomasyon ve daha pek ¢ok alanda kullanilmaktadr.

Makine 6grenimi ¢esitli tiirde algoritmalar ve yaklagimlar kullanir:

+ Denetimli Ogrenme: Algoritmalar, veri setinin girisleri ve ¢iktlar1 arasmdaki iliskiyi
Ogrenir. Egitim veri seti lizerinden Ogrenme gerceklestirilir ve sonrasmda bu 6grenme, yeni verileri
tahminlemek veya smiflandirmak igin kullamli. Ornegin, bir resmin iginde hangi nesnelerin
oldugunu tahminlemek gibi.
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* Denetimsiz Ogrenme: Bu tiir algoritmalarin temel amaci, veri setindeki kalplar1 veya
yapilar1 anlamaktir. Etiket veya c¢iktiya ihtiyag duymadan, veriler arasmdaki benzerlikleri ve
gruplar1  kesfetmeye calsrlar. Kiimeleme (clustering) ve boyut indirgeme (dimensionality
reduction) gibi teknikler bu kategoriye girer.

+ Takviyeli Ogrenme: Bu tiir 6grenmede, bir ajan (agent) belirli bir ortamda belirli bir
hedefi elde etmek i¢in aksiyonlar alr. Aksiyonlarmm sonuglarmma gore Odiiller veya cezalar alr.
Ajan, en yiiksek toplam odiilii elde etmek icin optimal bir strateji gelistirmeye cahsr. Oyunlar ve
robot kontrolii gbi alanlarda kullanilir.

Veri Madenciligi

Veri madenciligi, biiyik ve karmasik veri kiimeleri icindeki desenleri, iliskileri ve anlaml1
bilgileri otomatkk olarak kesfetme siirecidir. Veri madenciligi, istatistiksel ve hesaplamali
teknikleri kullanarak veri i¢cindeki gizli bilgileri a¢iga ¢ikarmayr amaglar. Veri madenciligi,
pazarlama, finans, saglk, tip, perakende, enerji ve daha bircok alanda verilerden anlam ¢ikarmak
ve kararlar almak i¢in kullanilir. Veri madenciligi asagidaki unsurlar1 igerir:

 Veri Onisleme: Veri madenciligi siireci genellikle veri 6nisleme ile baslar. Bu adimda,
veriler temizlenir, diizenlenir, doniistiiriiliir ve gerekirse boyut indirgeme teknikleri uygulanr.

* Desen Kesfi: Bu adimda, verilerdeki anlamli desenler, iliskiler ve yapilar analiz edilir.
Kiimeleme, smiflandirma, kestirim gibi teknikler kullanilarak bu desenler tannmlanmaya calsilir.

* Model Olusturma ve Degerlendirme: Kesfedilen desenleri kullanarak modeller
olusturulur. Bu modeller daha sonra yeni verilere uygulanabilir. Bu adimda modelin ne kadar iyi
calistig1 degerlendirilir.

SOSYAL BIiLIMLERDE VERI BiLiMi UYGULAMALARI

Sosyal bilimlerde veri biliminin kullanim1 giin gectikge artmaktadw. Geleneksel sosyal
bilim yaklasimlariyla birlikte, veri bilimi sayesinde daha derinlemesine analizler yapma, ortintiileri
kesfetme ve daha saglam sonuclara ulasma imkani saglanmaktadir.

Sosyal Bilimlerinde Veri Biliminin Onemi

Sosyal bilimlerinde veri biliminin 6nemi mamlmaz bir hizla artmaktadwr. Sosyal bilimlerde
veri biliminin 6nemine dair baz1 noktalar asagida 6zetlenmektedir.

e Dogruluk ve Giivenilirlik: Veri bilimi, biiyiik veri kiimelerini analiz ederek daha kesin
ve gilivenilir sonuglara ulasma imkani tanr. Geleneksel yontemler bazen smrli 6rneklem
biiyiikliigii veya el ile yapilan analizler nedeniyle yaniltic1 olabilirken, veri bilimi daha temsilci
sonuglar sunabilir.

e Desen ve Egilimlerin Kesfi: Veri bilimi, biiyikk veri kiimesindeki desenleri, egilimleri
ve iligkileri kesfetmeye yardimci olur. Bu, sosyal olaylarin altmda yatan faktorleri daha iyi anlama
ve analiz etme firsat1 sunar.
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o Ozellestirilmis Yaklasmmlar: Veri bilimi sayesinde, sosyal bilimciler bireylerin ve
gruplarin  davraniglarint daha iyi anlama ve bu davranglar1 Ozellestirilmis yaklagimlarla analiz
etme firsatina sahip olabilirler. Bu da daha 1y1 kararlar almay1 saglar.

e Veri Odakh Kararlar: Veri bilimi, duygu ve varsaymmlar yerine verilere dayal kararlar
almay1 tesvik eder. Bu, daha objektif ve analiz tabanl bir yaklasim sunar.

e Trend ve Ongoriiler: Veri analizi ve makine Ogrenimi, gelecekteki trendleri ve olaylari
ongdrmekte kullanilabilir. Sosyal bilimciler, bu 6ngoriileri kullanarak politika yapma, halk sagligi
stratejileri veya sosyal hizmet programlar1 olusturabilir

e Veri Kaynaklarmm Cesitliligi: Sosyal medya, dijital iletisim ve internet kullaniminin
artmasiyla birlikte, nsan davranglarmma dair daha fazla veri kaynag mevcut hale gelmistir. Bu
kaynaklar sayesinde sosyal bilimciler, daha once erisemedikleri verilere erisim saglayabilirler.

e Hizli Analiz ve Sonuglar: Veri biimi, geleneksel yontemlere gore daha hizli analizler
yapmayl saglar. Biiyiik veri kiimeleri ilizerinde manuel analiz yapmak yerine, algoritmalar ve
otomatik analiz yontemleri kullanilarak daha hizli sonuglar elde edilebilir.

e Karmagk Iliskilerin Anlasilmasi: Sosyal olaylarm arkasmdaki karmagsik iliskileri
anlamak, veri bilimi sayesinde daha erisilebilir hale gelir. Insan davramsmin ¢ok cesitli
faktorlerden etkilendigi durumlarda, bu faktorlerin etkilesimini analiz etmek Onemlidir.

Sonug olarak, sosyal bilimlerde veri bilimi, daha derinlemesine anlayls saglayarak daha
saglam sonuclar elde etmeyi ve etkili kararlar almay1 destekler. Sosyal olaylarm ve davranslarin
altmda yatan mekanizmalar1 anlamak icin veri bilimi yontemlerini kullanmak, sosyal bilimlerin
etkisini artirabilir.

Sosyal Bilimlerde Veri Bilimi Uygulamalan

Sosyal bilimlerde veri bilimi uygulamalari, giiniimiizde giderek artan veri miktar1 ve
teknolojik  gelismelerle  birlikte  ¢esitlenmistir.  Giincel sosyal bilimlerde veri  bilimi
uygulamalarinin baz 6rnekleri asagida verilmektedir.

1. Sosyal Medya Analizi: Sosyal medya platformlari, msanlarin disiincelerini, duygusal
tepkilerini ve etkilesimlerini ifade etmeleri i¢in genis bir platform sunar. Bu verilerin analiziyle,
toplumsal egilimler, duygu analizi, trendler ve kullanic1 davramglar1 hakkmda anlamli bilgiler elde
edilebilir. Sosyal medya analizi, politikka, pazarlama, kamuoyu aragtrmalar1 ve daha birgok alanda
kullanilir. Sosyal medya analizi, sosyal medya platformlar: iizerinde paylasilan icerikleri, kullanici
etkilesimlerini ve trendleri anlamak, analiz etmek ve cesitl goriis ve bilgiler elde etmek ic¢in
kullanilan bir veri analizi yontemidir. Sosyal medya analizi, biiyiikk miktardaki veriyi islemek ve
anlaml bilgiler c¢ikarmak i¢in istatistiksel ve veri bilimi tekniklerini kullanir. Bu yontem,
sletmelerden akademik arastrmalara kadar birgok farkh alanda kullanilmaktadir.

Bu alanda ik g¢ahsmalardan ikisi Pang ve ark. (2002) ve Turney’in (2002) aym donemde
yaptklart c¢aligmalaridir. Pang naif bayes, maksimum entropi smiflama ve destek vektor
makinelerini kullanarak film yorumlari iizerinde duygu analizi yapmus ve bir Oneri sistemi
olusturmay1 denemisti. Geleneksel yontemlere kiyasla basarisiz sonuglar elde etmislerdir.

ASEAD CILT 10 SAYI 4 YIL 2023, S 1375-1407
EJSER VOLUME 10 ISSUE 4 YEAR 2023, P 1375-1407

1384



Fatih SAGLAM
Mehmet Ali CENGIZ

Turney ise yine film yorumlarini kullanarak duygu analizi yapmis ve sadece Onerileni degil
Onerilmeyen filmleri de kategorize etmisti. Sonucunda 410 yorum iizerinden %74’liik bir basar1
oram yakalayabilmistir. Ilerleyen yillarda Tomoharu ve ark. (2015), birden fazla farkh dildeki
farkh alanlardan gelen metinlerden Oneri yapan bir sistem Onermiglerdir. Singh ve ark. (2016),
Twitter'da yetiskin igerikli spam hesaplarmin davranslarini ve Twitter'm spam politikalarmi ihlal
etme yOntemlerini tespit etmede makine Ogrenme yontemlerini kullandi ve %91.96’lk bir
dogruluk oram elde etti. Albayrak ve ark. (2017) Twitter verilerini kullanarak duygu analizi yapmis
ve sosyal medyadaki kitlesel tepkilerin karar alci mercilerin tutumunu ¢ok daha hizhi
etkilediklerini tespit etmislerdir. Singh ve ark. (2022), Twitter’da arkadas Onerisi i¢in bir algoritma
onermistir. Bonetti ve ark. (2023), otomatik toksik mesaj tespit edicisi gelistirmis ve bunun yani
sira bu iste geleneksel makine Ogrenme yoOntemlerinin, deri 6grenme ile denk performansta
oldugunu gostermistir. Hakue ve ark. (2023) Bengal sosyal medya yorumlarini icerik bakmindan
cinsel, dini, politik ve kabul edilebilir olarak kategorize etmek i¢in derin 6grenme kullanan ¢ok-
smifli duygu analizi smiflayic1 Onermislerdir. %85.8 dogruluk oram ile daha once ¢ok smifl1
smiflayicilarin bu alandaki kotii performanslarma kiyasla basarih bir model kurabilmislerdir.

Sosyal medya analizi uygulanirken su admmlar izlenebilir:

» Veri Toplama: Ik adm, sosyal medya platformlarindan (&rnegin, Twitter, Facebook,
Instagram) ilgili verilerin toplanmasidi. Bu veriler, metin igerikleri, gorseller, videolar,
etkilesimler (begeni, paylasim, yorum vb.) ve daha fazlasini igerebilir.

* Veri Temizleme ve Hazirlk: Toplanan verilerde giiriittii veya gereksiz bilgiler olabilir.
Bu nedenle veriler temizlenir, diizenlenir ve &n isleme admlar1 uygulanir. Ornegin, metin verileri
icin dogal dil isleme (NLP) teknikleri kullanilabilir.

 Veri Analizi: Temizlenmis veriler iizerinde analiz gerceklestirilir. Istatistiksel analizler,
metin madenciligi, duygusal analiz gbi yontemler kullanilarak verilerden anlamli bilgiler ¢ikartlir.

* Gorsellestirme: Elde edilen sonuclart daha anlagilir hale getirmek icin gorsellestirme
araglart kullanilir. Grafikler, tablolar, gorseller ve gorsel analizler bu adimda Onemlidir.

+ Trendler ve Oriintiller: Sosyal medya analizi, trendleri ve oriintiileri belirflemek igin
kullanilir. Bu, belirli konularda popiilerligi veya duygusal reaksiyonlar1 anlamak i¢cin faydal
olabilir.

Sosyal medya analizi, birgok farkh alanda kullanilmaktadir:

* Pazarlama ve Marka YoOnetimi: Sirketler, {irlinlerini veya hizmetlerini daha iyi
pazarlamak ve marka itbarin1 yonetmek icin sosyal medya analizinden yararlanabilir. Miisteri
gortiglerini anlamak ve geri bildirimleri degerlendirmek i¢in kullanilir.

* Miisteri Analizi: Mister1 davramglarini ve tercihlerini anlamak, satis stratejilerini
gelistirmek ve miisteri deneyimini iyilestirmek icin sosyal medya analizi kullanilir.

+ Siyaset ve Kamuoyu Analizi: Sosyal medya iizerindeki tartismalar ve etkilesimler siyasi
egilimleri ve kamuoyu goriislerini anlamak icin kullanilir.

» Halk Saghgi: Salgmn hastalklarin yayilmasi1 veya saghk hizmetlerinin etkinligi gibi
konularda sosyal medya analizi kullanilarak toplumsal tepkiler ve trendler izlenebilir.
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+ Akademik Arastrmalar: Sosyal medya analizi, sosyal dmamikleri ve trendleri
incelemek, dil kullanimini analiz etmek, sosyal ag yapilarini incelemek ve daha fazlasi i¢in
akademik arastrmalarda kullanilabilir.

* Kiriz Yonetimi: Sirketler veya hiikiimetler, kriz anlarmda sosyal medyay1 takip ederek
hizli bir sekilde tepki verebilir ve kamuoyu algisin1  yonetebilir.

Sosyal medya analizi, veriye dayal kararlar almak, trendleri belirlemek ve kullanicilarin
davranislarin1 anlamak i¢cin glicli bir aractr. Her alanda farkh amaglarla kullanilabilecegi gibi,
dogru ve giivenilir sonuclar elde etmek i¢in dogru veri toplama ve analiz yontemlerinin se¢ilmesi
Oonemlidir.

2. Oneri Sistemleri: Sosyal medya, e-ticaret siteleri ve video akis platformlar1 gibi
alanlarda, kullanicilara Ozellestirilmis igerik ve Uriin Onerileri sunmak igin Oneri sistemleri
kullanilir. Bu sistemler, kullanicilarin gecmis davranslarmi analiz ederek gelecekteki tercihlerini
tahmin etmeye cals. Sosyal bilimlerde Oneri sistemleri, kullanicilara belirli igerikleri (6rnegin,
filmler, kitaplar, iirtinler, makaleler vb.) onermek icin kullanilan teknolojilerdir. Bu sistemler,
kullanicilarin gegmis davranglarina, tercihlerine veya profil bilgilerine dayanarak, onlara ilgi
duyabilecek icerikleri Onermeyi amagclar.

Oneri sistemleri, arastrmacilarin da oldukga ilgisini ¢ekmektedir. Hongliang ve Xiaona
(2015), derin Ogrenme ve i§ birligine dayah filtreleme (collaborative filtering) algoritmasini
birlestiren ve eski algoritmalara gore daha iyi bir dogruluk performansi elde eden bir video Oneri
sistemi Onermistir. Addagarla ve Amalanathan (2020), temel bilesen analizi ve tekil deger ayrisimi
ile doniistiiriilmiis K-mean++ bir araya getirerek e-ticaret iirlin Onerisi i¢in olasiliksal bir makine
Ogrenme yaklasm Onermis ve farkh bes kiimeleme yaklagimma gore daha istiin performans
gostermistir. Shahbazi ve Byun (2020), e-6grenme yazilimlarmin kullanicilar i¢cin daha alakal
Oneriler sunmasi icin Twitter ve Dijital Bibliyografik Kiitiphane Projesinden ilgili makaleler
Oneren bir e-0grenme yazihmi gelistirmistir. Yazilim, kullanicilarin yerel baglami, profilini ve
gecmigini tweet metni ile eslestirmektedir. Parveen ve Varma (2021) Facebook gibi sosyal aglarda
arkadas tavsiyesi icin makine Ogrenimi algoritmalarini kullanmis, kullanicilarin davramglarii ve
benzerliklerini analiz ederek, onlara benzer takipgiler Onermek i¢in kullanmigtir. Tahir ve ark.
(2021), bir e-ticaret platformu icin giyim tavsiye sistemi gelistirdiler. Sistemleri, kullanicilarin
gecmisteki satm alma islemlerini, {irlin incelemelerini ve tiklamalarini analiz edip kullanicilara
olabildigince alakah iriinler 6nermek icin makine Ogrenimi algoritmalarint kullanir. Bokhare ve
Kothari (2023), duygular1 algilayarak kullanicilarin ilgisini belirlemek i¢in makine Ggrenmesi ve
derin 6grenme tekniklerini kullanan bir sistem gelistirdiler.

Oneri sistemleri genellikle ii¢ ana tiirde smiflandirilabilir:

+ lcerik Tabanh Oneri Sistemleri:Bu tiir sistemlerde, kullanicinin onceki davramslarina
dayah olarak olusturulan profil ile icerkk 6zellikleri eslestirili. Ornegin, bir film Snerisi yaparken,
kullanicinin daha once iZledigi filmlerin ftiirleri, yonetmenler, oyuncular gibi ozellikleri dikkate
alnir.
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+ Kullanict Tabanh Oneri Sistemleri: Bu tiir sistemlerde, bir kullanicinin  benzer ilgi
alanlarma sahip diger kullanicilarin tercihleri incelenir. Eger iki kullanict benzer igerikleri
begeniyorsa, birinin begendigi icerik digerine Onerilir.

+ Isbirlik¢i Filtreleme: Isbirlik¢i filtreleme, kullanicilarm daha onceki etkilesimlerini
analiz ederek onerilerde bulunur. Ornegin, bir film izlendiyse veya bir {iriin satm alndiysa, benzer
tirde diger icerikler Onerilir.

Sosyal bilimlerde Oneri sistemleri, kullanic1 davranglarii anlamak ve toplumsal egilimleri
iZlemek icin kullanmish araglardr. Bu sistemler, kullanicilarin ilgi alanlarini daha iyi anlamak ve
onlara 6zel deneyimler sunmak i¢in kullanilir. Ayrica sosyal etkilesimleri de degerlendirebilir ve
kullanicilarm benzer profillere sahip diger kullanicilarla etkilesim kurmasini tesvik edebilir.

Bu tiir sistemler, Ozellkle e-ticaret, medya ve egitim gibi alanlarda yaygin olarak kullanilir.
Kullanicilarin daha iyi deneyimler yasamasmi saglarken, aym zamanda icerik saglayicilar i¢cin de
kullanicilarmn tercihlerini daha iyi anlamak ve iceriklerini iyilestirmek icin bir firsat sunar.

3. Kamuoyu Analizi: Siyasi kampanyalarm etkisini olgmek, se¢im sonuglarini
tahminlemek ve halkin politik goriislerini anlamak i¢in veri analizi ve anketler kullanili. Anket
sonuglary, sosyal bilimcilerin halkin duygusal tepkilerini ve goriiglerini daha iyi anlamasina
yardimc1 olabilir. Kamuoyu arastrmalari, sosyal bilimler alaminda, belirli bir konu, sorun veya
olay hakkmnda halkkm gorlslerini, tutumlarini ve davramglarimi anlamak amaciyla yapilan
aragtrmalardir. Kamuoyu arastrmalari, toplumun genel egilimlerini, tercihlerini, memnuniyet
seviyelerini ve diger onemh bilgileri belirflemek icin kullanilir.

Kamuoyu analizi kapsamma girecek ¢alismalara Ornek olarak sunlar gosterilebilir. Zarsky
(2002), veri madenciligi uygulamalarinimn kisisel bilgileri analiz etmede ve topluma etkisinde nasil
kullanildigim1 ele almis, veri madencili§i araglarmmn baz geleneksel mahremiyet iddialarini
Onemsiz veya eski hale getirdigini, ancak degerlerinin hala Onemli oldugunu iddia etmistir.
Tavoschi ve ark. (2020), veri madenciligi tekniklerini as1 hakkmndaki tweetlerin sayisini ve
polaritesini (olumlu, olumsuz veya nétr) analiz etmek i¢in kullanmustir. He ve ark. (2022), sosyal
medya platformlarindan veri toplamak ve makine 6grenimi tekniklerini kullanarak bu verileri
analiz etmek i¢in iiniversite online kamuoyunun dinamiklerini anlayan veri odakh bir mimari
Oonermislerdir. Shen ve Xu (2022), evrisimsel sinir aglar1 (CNN)ve uzun-kisa siireli bellek (LSTM)
metin isleme yontemlerini birlestirerek, metnin yerel ve kiiresel 6zelliklerini daha iyi ¢ikarabilen
ve duygusal egilimini daha dogru bir sekilde belirleyebilen bir LSTM modelini Oneriyor. Li ve ark.
(2022), COVID-19 agisma yonelk kamuoyunun duygusal egilimini ve tartisma konularini
uzaysal-zamansal perspektiften incelemistir.

Bu tir arastrmalar, genellikle anketler, goriismeler ve gozlem gbi yontemlerle
gerceklestirilir. Arastrmacilar, toplumun temsil edici bir 6rnegini segerek veya belirli bir hedef
grubuna odaklanarak veri toplar. Toplanan veriler analiz edilir ve genellikle istatistiksel yontemler
kullanilarak yorumlanir.
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Kamuoyu aragtrmalarmin amaci sunlar olabilir:

* Toplumsal Egilimleri ve Tutumlar1 Anlamak: Kamuoyu arastrmalari, toplumun belirli
bir konu veya olay hakkmndaki tutumlarini ve egilimlerini anlamak icin kullanilir. Ornegin, siyasi
tercihler, toplumsal degerler veya halkm belirli bir hizmet veya tirlinden ne kadar memnun oldugu
gibi konular1 arastirabilir.

* Secimler ve Oylamalar1 Tahmin Etmek: Siyasi kampanyalar srasmda kamuoyu
aragtrmalari, se¢men davrangini ve secim sonuglarini tahmin etmek i¢in kullanilir. Bu tiir
arastrmalar, adaylarm popiilaritesini veya belirli bir politka veya konu hakkmndaki halk goriisiinii
belirlemeye yardimci olabilir.

+ Uriin veya Hizmet Gelistirme: Sirketler, {iriin veya hizmetlerini gelistirirken kamuoyu
aragtrmalarin1 kullanarak miisteri tercihlerini ve ihtiyaglarini anlamaya cahlsr. Bu, yeni iirlinlerin
veya hizmetlerin pazarlama stratejilerini belirlemede yardimci olabilir.

» Toplumsal Sorunlari Incelemek: Kamuoyu arastrmalari, toplumun belirli bir sorun
hakkmndaki bilgi seviyelerini ve goriislerini anlamak i¢in kullanilir. Bu, toplumsal sorunlarin
coziimiine yonelk politika Onerileri gelistirilmesine yardimci olabilir.

» Medya ve lletisim Stratejilerini Belirlemek: Medya ve iletisim sektorii, hedef kitlelerin
ilgi alanlarmi1 ve davranslarini anlamak i¢in kamuoyu arastrmalarini kullanabilir. Bu, medya
iceriklerinin ve iletisim stratejilerinin daha etkili olmasmi saglayabilir.

Kamuoyu aragtrmalari, kamuoyunun sesini anlamak ve toplumsal dinamikleri daha iyi
kavramak i¢in Oonemli bir aragtr. Ancak dogru 6rneklem se¢imi, sorularmn dogru sekilde formiile
edilmesi ve verilerin giivenilir bir sekilde analiz edimesi gibi faktorlere dikkat edilmesi
gerekmektedir.

4. Saghk Analizi: Saghk verileri, hastaliklarin yaylma modelleri, halk saghgi stratejileri
ve epidemiyolojik cahsmalar i¢in analiz edili. Bu veriler, hastalk yaylimini izlemek, risk
faktorlerini belirlemek ve saghk politkalarmi sekillendirmek i¢in kullanilabilir. Veri bilimi, saglk
alannda da 6nemli bir rol oynamakta ve saghk analizi i¢in kullanilmaktadir. Saghk analizi, biiytlik
miktardaki saghk verilerini anlamak, desenleri tespit etmek, hastalk yayilimini izlemek, hastalik
riskini tahmin etmek ve tedavi yontemlerini gelistirmek i¢in veri bilimi tekniklerini kullanmay1
icerir. Veri bilimi ile saghk analizi yaparken dogru algoritmalar1 se¢mek, veri setini dogru sekilde
anlamak ve yorumlamak, sonuglarin tibbi uzmanlarla is birligi yaparak degerlendirilmesi biiylik
Onem tasr. Bu sayede saghk analizi sonuglar1 daha giivenilir ve kullanigh hale gelir.

Kruppa ve ark. (2012), smiflandirma ve olasilik tahmin kurallarinin olusturulmasi ve
degerlendrilmesi i¢cin yontemler aciklayp makine O6grenimi yaklagimlarinin kullanimint gbzden
gecirmektedirler. Metodolojisini, Romatoid Artrit iizerine bir genom c¢apmda iligki analizi
uygulamasiyla gostermislerdir. Mogaveera ve ark. (2021), hastalarin hastalkla ilgili saglik
Olciimlerini kullanip analiz etmede makine 68renme yontemlerini kullannmis ve hastalara daha
saghkli diyet ve egzersiz planlar1 oneren bir sistem olusturmuslardir. Tang ve ark. (2022), tibbi ti¢
boyutln gbriintii analizi icin Ozellestirilmis yeni bir 0z-denetimli makine G6grenme c¢ergevesi
Onerdiler.
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Asadi ve ark. (2023), meteorolojik parametreler ile tifo hastaliginin goriilmesi arasmdaki iliskiyi
belirlemeyi amaglamis, tifo hastaiginin goriilmesine nem, yadis ve riizgdr hizn degiskenlerinin
onemli Olciide katkida bulunan meteorolojik parametreler oldugunu tespit etmislerdir.

Veri bilimi, saglk analizinde olduk¢a kritik ve etkili bir rol oynar. Biiyik miktardaki saglik
verilerinin  analizi ve istatistiksel yoOntemler, hastalklarin yaylmasmi izlemek, tedavi
protokollerini optimize etmek, hastalk risklerini degerlendirmek ve saghk hizmetlerini
gelistirmek i¢in kullanilabilir. Iste veri biliminin saglk analizinde nasi kullanilabilecegine dair
baz1 6rnekler:

e Hastalk Yaylim ve Epidemiyoloji Analizi: Veri analizi, hastaliklarin nasil yayildigini
iZlemek ve anlamak i¢in kullanilabilir. Salgn hastalklarin hzini1 ve yaylma desenlerini anlamak,
hastalk kontrolii i¢cin kritk Gnem tagr.

» Hastalk Risk Tahmini: Saglk verileri, genetik bilgi ve yasam tarzi faktorleri gibi veriler
kullanilarak bireylerin hastalk riskleri tahmin edilebilir. Ornegin, genetk analizlerle kanser riski
tahmin edilebilir.

» Tedavi Protokolii Optimizasyonu: Veri analizi, farkh tedavi segeneklerinin etkinligini
degerlendirmek ve tedavi protokollerini optimize etmek i¢cin kullanilabilir. Klnik deney sonuglari,
hasta verileri ve laboratuvar sonuglar1 ile bu analizler yapilabilir.

+ Hasta izleme ve Saghk Takibi: Veri bilimi, hastalarm tbbi durumunu izlemek ve saglik
takibini yapmak i¢in kullanilabilir. Giyilebilir cihazlar ve tibbi sensorlerden gelen veriler,
hastalarin saghk durumunu siirekli olarak takip etmeyi saglar.

* Tibbi Goriintli Analizi: Tibbi goriintiilerin analizi, hastalklarin teshis ve takibi igin
kullanilabilir. Radyolojik goriintiiler, manyetik rezonans gorintiileri (MRI) ve tomografi (CT)
taramalar1 gibi verilerin analizi ile hastahklarin teshis siiregleri desteklenebilir.

» Saghk Hizmeti YOnetimi ve Planlamasi: Veri analizi, saghk hizmetlerinin planlanmasi,
kaynaklarin yonetilmesi ve hastalarin ihtiyaglarinin belirlenmesinde kullanilabilir.

+ llag Gelistirme ve Klinik Deney Analizleri: Veri bilimi, yeni ilaclarin gelistirilmesi ve
klinik deneylerin analizi i¢in kullanilabilir. Ilag etkinligi ve yan etkilerin analizi, bu siirecte dnemli
bir rol oynar.

* Hasta Deneyimi ve Memnuniyet Analizleri: Saghk hizmetlerinin kalitesini ve hasta
deneyimini degerlendirmek i¢cin veri analizi kullanilabili. Hasta memnuniyet anketleri, geri
bildirimler ve hasta verileri ile bu analizler yapilabilir.

Bu oOrnekler, veri biliminin saghk alanmda nasil kullanilabilecegine dair sadece birkag
Ornektir. Saglk verilerinin analizi ve veri bilimi yOntemleri, hastalklarin izlenmesi, tedavilerin
gelistirilmesi ve saglk hizmetlerinin daha etkili bir sekilde yonetilmesi icin biiyiik potansiyele
sahiptir.

5. Egitim Analizi: Egitim verileri, 68renci bagarisy, smf performansi Ogrenci devamsizligi
gibi faktorleri analiz ederek egitim sisteminde iyillestirmeler yapma firsati sunar. Ayrica dgrenci
basarismi artrmak icin bireysellestirilmis Ogrenme yaklasimlar1 gelistrmek i¢n veri bilimi
kullanilir.
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Egitim alannda veri biliminden faydalanan bircok calisma mevcuttur. Fernandes ve ark.
(2019), Brezilya Federal Bolgesindeki devlet okullarindaki 6grencilerin akademik performansini
tahmin eden bir analiz sunmaktadir. Dangol ve Shrestha (2019), 6grenme hazrhigi ile 6grencilerin
egitim basaris1 arasindaki iligkiyi incelemistir. Cahsmalarinda, 6grenme hazirliginin 6grencilerin
egitim basarisma Onemli bir katkida bulundugu tespit edimistir. Akour ve ark. (2020), 6grencilerin
basarilari1 tahmmn etmek i¢cin derin 6grenme algoritmasinin etkinligini arastrmigtir. Kuhfeld ve
ark. (2020), COVID-19 salgminin okul kapatmalarinin 6grenmeye etkisini arastrmis, dgrencilerin
yaklasik %63 ila %68'min okumada ve %37 ila %50'sinin matematikte Ogrenme kazanglarini
COVID-19 salgmi nedeniyle kaybedecegini Ongdrmiistiir. Injadat ve ark. (2020), 6grencilerin
performansmi analiz etmek ve tahmin etmek icin veri madenciligi tekniklerini kullanan, yiiksek
dogruluk ve disik yanhs pozitif oran elden bir sistem Onermistir. Wargocki ve ark. (2020),
smiflardaki hava kalitesi ile 6grenme sonuglar1 arasmdaki sistematik iliskileri incelemistir ve CO2
konsantrasyonunu 2100 ppm'den 900 ppm'ye dislirmenin, O8renme performansini
tyllestirebilecegini bulmustur.

Veri  bilimi, egitim alanmda da verileri analiz ederek Ogrenci performansini
degerlendirmek, oOgrenme trendlerini belirlemek, egitim materyallerini gelistrmek ve egitim
programlarini  optimize etmek icin kullanilabilir. iste veri bilimi ile egitim analizi yaparken
iZlenebilecek genel adimlar:

* Veri Toplama ve Hazrlik:

- Ogrenci notlar, smav sonuglar, devamsizlik bilgileri, 6grenci geri bildirimleri ve diger
egitim verilerini toplanmasi.

- Toplanan verileri temizleyin ve uygun bir formata getirilmesi ve eksik veya yanls
verileri diizeltilmesi.

* Veri Kesfi ve Gorsellestirme:

- Veri setini anlamak ve desenleri gorsellestirmek i¢in grafikler, tablolar ve gorsel
analizler kullanin. Ogrenci basarsmi, devamsizlk oranlarmi veya farkl donemlerdeki 6grenci
sayllarm1 gorsel olarak analiz edebilirsiniz.

+ Ogrenci Performans Analizi:

- Ogrenci notlar, smav sonuglar1 ve &grenci basarlarma iliskin verileri analiz ederek
Ogrenci performansint  degerlendirebilirsiniz. Bu analizler Ogrencilerin  hangi konularda
zorlandigin1 veya basarih oldugunu gosterir.

+ Ogrenme Trendlerinin Belirlenmesi:

- Zaman i¢indeki Ogrenme trendlerini belirlemek i¢in verileri analiz edebilirsiniz. Hangi
donemlerde Ogrenciler daha basaril, hangi donemlerde daha zorlamyor gbi trendleri
gozlemleyebilirsiniz.
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+ Egitim Materyali Gelistirme:

- Ogrenci basarsmi  etkileyen faktorleri analiz  ederek egitim  materyallerini
gelistirebilirsiniz. Hangi konularmn 6grenciler i¢cin daha zor oldugunu tespit ederek ek materyaller
veya farkh Ogretim yontemleri gelistirebilirsiniz.

+ Ogrenci IzZleme ve Destek:

- Ogrenci davranslarim izleyerek potansiyel riskli dgrencileri tespit edebilirsiniz. Bu,
erken miidahalelerin saglanmasina yardimci olabilir.

* Egitim Programu Optimize Etme:

- Veri analizi sayesinde egitim programlarini degerlendirebilir ve iyilestirmeler
yapabilirsiniz. Hangi derslerin daha popiiler oldugunu, hangi ders igeriklerinin daha fazla ilgi
gordiigiinii belirleyebilirsiniz.

* Egitimde Kisisellestirme:

- Veri analizi ile Ogrenci profillerini anlayarak kisisellestirilmis egitim yaklagimlari
gelistirebilirsiniz. Ogrenci ihtiyaglarma gdre dzellestirilmis 6grenme materyalleri veya 6grenme
planlar1 olusturabilirsiniz.

Veri bilimi ile egitim analizi yaparken, dgrenci mahremiyeti ve veri giivenligi konularina
ozellkle dikkat etmek gereklidir Aym zamanda analiz sonuglarini egitim uzmanlar1 veya
Ogretmenlerle igbirligi yaparak degerlendirmek oOnemlidir. Bu sayede elde edilen sonuglar daha
giivenilir ve etkili olacaktur.

6. Suc¢ Analizi ve Hukuk: Sug istatistikleri ve hukuki dokiimanlar {izerinden su¢c modellerini
analiz etmek, su¢ Ongdriisii ve donleme stratejileri olusturmak i¢cin kullanihir. Veri bilimi, sug analizi
ve hukuk alanlarinda oldukg¢a etkili bir sekilde kullanilabilir.

Sug analizi ve hukuk alanndaki giincel bazi cahsmalar su sekildedir. Farsi ve ark. (2018),
siber suclarin Onlenmesi, su¢ kalplarimni1 analiz etmek ve siber suclularin diinyas1 hakkinda daha
iyl bir anlayis elde etmek icin makine 6grenimi tekniklerinin nasil kullanilabilecegini tartigmistir.
Richardson ve ark. (2019), kirli polislk uygulamalar1 nedeniyle Ongoriicli polislk sistemlerinin
kirli verilerle ilgili riskleri artrdiZini belirtmis ve bu risklerin, kirli verilerin hatal veya yasadisi
tahminlere yol agmasma ve bu da ceza adaleti sistemi genelinde geri bildirim dongiileri yoluyla ek
zarara yol a¢masma yol acabilecegini gOstermistir. Brayne ve Christin (2021), Ongoriicii
teknolojilerin ABD'deki ceza adaleti sisteminde nasil kullanildigin1 ve bu teknolojilerin nasil kabul
edildigini  mcelemistir.  Arastrmacilar, Ongoriicli teknolojilerin  insan yargiIsini  tamamen
degistirmedigini, ancak daha az gOriiniir ve dolayisiyla daha az hesap verebilir olan
organizasyonlarin daha az goriiniir alanlarina kaydrdigini 6ne siirmektedir. Prathap ve ark. (2021),
sosyal medya verilerini kullanarak makine 6grenme yontemlerini kullanarak su¢ tahmin modelleri
olusturmustur.
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Saravanan ve ark. (2021), cesith sosyoekonomik faktdrleri analiz ederek, aykmrt degerleri
belirleyerek, kaliplar1 kategorize ederek ve etkili hesaplamali modeller tasarlayarak suglar1 tahmin
etmek i¢cin  veri madencilii ve makine Ogrenmesi tekniklerini kullanmanin olanaklarini
arastrmustr. Lettieri ve ark. (2022), yapay zekayr kullanarak yasal belgelerin incelenmesi ve bu
belgelerin igerdigi bilgilerin ¢ikarlmast icin yeni bir yaklasim oOnermektedir. Lesse (2023),
ongoriicti polislikte verilerin nasil sugli gelecekler yarattigini ve bu geleceklerin sug¢ onleme ic¢in
nasil tabi tutulabilecegini analiz etmistir.

Iste her bir alan i¢in nasil kullamilabilecegine dair drnekler:

e Su¢ Analizi: Tahmin ve Onleme: Veri bilimi, suglarn nerede, ne zaman ve nasil
gerceklesme ihtimalini tahmin etmekte kullanilabilir. Ornegin, ge¢mis suc verileri analiz edilerek,
belirli bolgelerdeki sug egilimleri belirlenebilir ve bu bolgelerde daha fazla polis gilicii
gorevlendirilebilir.

e Desen Analizi: Veri bilimi yontemleri, su¢ desenlerini ve modus operandi'yi belirle mek
icin kullanilabilir. Benzer sekilde islenen sucglar arasmdaki baglantilar da tespit edilebilir.

e Sosyal Medya Analizi: Suglu veya siipheliler, sosyal medyada brraktiklar: izlerle analiz
edilebilir. Bu sayede suclarla ilgili ipuglar1 elde edilebilir.

e Tutuklama ve Gozalti Kararlar: Veri analizi, polis ve yetkililerin hangi stiphelilerin daha
muhtemel olarak sug isledigini belirlemelerine yardimci olabilir.

e Hukuki Tahmmler: Veri analizi, ge¢cmis hukuk davalarmin sonuglarmi ve yargi
kararlarmi inceleyerek, benzer durumlardaki olasi sonuglari tahmin etmekte kullanilabilir.

e Hukuki Arastrma: Biiyik miktardaki hukuki belgelerin ve mahkeme kararlarinin
otomatik olarak taranmasi ve analiz edilmesi, hukuk alaninda ¢alsan profesyonellerin arastirma
stireclerini hizland rabilir.

e Omnek Karsilastrmalar: Benzer hukuki durumlari karsilastrmak ve benzer ornekleri
bulmak i¢in veri bilimi yOntemleri kullanilabilir. Bu, avukatlarm savunma veya dava stratejileri
gelistirmelerine yardimci olabilir.

e Mahkeme Karar Analizi: Mahkeme kararlarindaki egilimleri ve yargglarin tercihlerini
analiz etmek, hukuki sistemdeki esitsizlikleri veya belirli hukuki sorunlari anlamada yardimci
olabilir.

e Miivekkil Degerlendirmesi: Hukuk firmalary, miivekkillerin ge¢mis davranmslarini ve
risk profillerini degerlendirmek i¢in veri analizini kullanabilir.

Ancak her iki alanda da veri kullanimi ve analizi etik sorunlar1 igerebilir. Ozellkle kisisel
gizlilik ve hukuki siireclerin adil ve adil bir sekilde yiiriitilmesi konularmna dikkat edilmelidir.

7. Cevresel Analiz: Cevre verileri, cevresel degisikliklerin etkisini 6lgmek ve g¢evresel
politikalarin etkinligini degerlendirmek i¢in kullanili. Veri bilimi, ¢evresel analizlerde genis bir
sekilde kullanilabilir ve ¢cevre konularin1 anlamak, modellemek ve ¢6zmek i¢in ¢ok degerli bir arag
olabilir.
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Aragtrmacilar ¢evresel analizlerde veri biliminden sikhkla faydalanmaktadirlar. Bennear
ve Coglianese (2005), cevre politikalarinin igse yarayp yaramadigini anlamak i¢in sistematik
cevaplar aramak gerektigini, bualanda etkinligi degerlendirmek i¢in daha fazla arastrmaya ihtiyag
oldugunu sdylemektedir. Song ve ark. (2012), ¢evre politikas1 analizinin teorik ve pratik temelleri
hakkmdaki literatiirii incelemis, kiiclik orneklemler altmda cevresel verimlilik degerlendirmesi
teorisinin ve istenmeyen ¢iktilarla veri zarflama yOnteminin bu alandaki arastrmalar1 daha da
genisletecegini One stirmiistir. Khan ve ark. (2020), ASEAN iiyesi iilkelerde kamu saghk
harcamalar1, lojistik performans endeksleri, yenilenebilir enerji ve ekolojik siirdiiriilebilirlik
arasmdaki iliskiyi incelemistir. Wu ve ark. (2020), ¢evresel diizenleme ile Cin'in yesil toplam
faktor enerji verimliligi (GTFEE) arasmndaki iliskiyi incelemis ve cevresel diizenleme ile GTFEE
arasindaki iliski, cevresel merkeziyet¢iligin tiirline bagh oldugunu tespit etmistir. Wamba ve ark.
(2020), biiytik veri analitigi ile gliclendirilmis dinamik yetenek (BDA)nin tedarik zinciri esnekligi,
tedarkk znciri adaptasyonu ve organizasyonel performans {iizerindeki etkilerini incelemistir.
Mohsin ve ark. (2021), ekonomik biiylime ile enerji tiiketimi arasmda poztif bir korelasyon
oldugunu ve yenilenebilir enerji tilketimi artigmin karbon emisyonlarinda azalmaya yol ac¢tigini
tespit etmislerdir.

Iste veri biliminin ¢evresel analizde nasi kullanilabilecegine dair bazi Srnekler:

* Veri Toplama ve izleme: Cevresel analiz igin gerekli verilerin toplanmasi ve izlenmesi
gerekmektedir. Sensorler, uydu goriintiileri, hava kalitesi dlgiimleri gibi kaynaklardan gelen biiyiik
veri setleri kullanilarak cevresel degisiklikler izlenebilir.

+ Hava Kalitesi ve Iklim Degisikligi Analizi: Veri bilimi, hava kalitesi dl¢iimleri ve iklim
verileri lizerinde analizler yaparak hava kirliligi seviyelerini, sicaklk degisikliklerini, yagis
miktarlarmi ve diger klim degisikligi gostergelerini izlemek ve anlamak icin kullanilabilir.

+ Su ve Toprak Kirliligi Izleme: Kimyasal analizler ve sensér verileri kullanilarak su
kaynaklarindaki ve topraklardaki kirlilk diizeyleri izlenebilir. Bu veriler, kirliligin kaynagini
belirlemek ve kirliligi azaltmak i¢in stratejiler gelistrmek icin kullanilabilir.

* Doga Koruma ve Habitat Analizi: Veri bilimi, dogal habitatlarin izlenmesi ve korunmasi
icin kullanilabilir. Habitat degisikliklerini izlemek, biyogesitliligi korumak ve dogal yasam
alanlarini siirdiiriilebilir sekillerde yonetmek i¢in veri analizleri yapilabilir.

* Atk Yonetimi ve Doniigiim: Atk yonetimi siireglerini optimize etmek i¢in veri analizi
kullanilabilir. Atk tiirlerini, miktarlarin1 ve geri doniisim potansiyellerini degerlendirerek daha
stirdiiriilebilir atik yonetimi stratejileri gelistirilebilir.

* Enerji Vermliligi ve Kaynak Kullanimi: Veri bilimi, enerji tikketimi ve kaynak kullanim1
lizernde analizler yaparak daha verimli enerji kullanimi stratejileri olusturulmasma yardime1
olabilir.

* Risk Degerlendirmesi ve Tahmin: Veri analizi, dogal afetler gbi ¢evresel riskleri
degerlendirmek ve tahmin etmek i¢in kullanilabilir. Bu sayede erken uyar sistemleri gelistirilerek
hasar azaltilabilir.
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* Cevresel Politika ve Karar Destek: Veri bilimi, c¢evresel politikalarin olusturulmasi ve
degerlendirilmesinde kullanilabilir. Karar alcilar, veri analizleri sayesinde daha bilingli ve etkili
kararlar alabilirler.

Bu Ornekler, veri biliminin cevresel analizde nasil kullanilabilecegine dair sadece birkag
ornek sunmaktadwr. Temel olarak, biiyiik veri setlerinin analizi ve makine 6grenimi gibi yontemler,
cevresel sorunlarin anlasilmasi, ¢oziilmesi ve gelecekteki etkilerinin tahmin edilmesi konusunda
Onemli bilgiler sunabilir.

8. Ekonomi ve Finans Analizi: Ekonomik veriler, finansal piyasa hareketleri, ekonomik
gostergeler ve ticaret verileri analiz edilerek ekonomik egilimler anlasilabilir. Veri bilimi, ekonomi
ve finans alaminda genis bir yelpazede kullanilabilecek giiclii bir aragtr. Biiylik veri setlerinin
analizi, Oriintlilerin ve iligkilerin anlagilmasi, tahminlerin yapilmasi ve daha iyi kararlar almmasi
icin kullanilabilir. Iste veri biliminin ekonomi ve finans analizinde nasi kullanilabilecegine dair
baz1 drnekler:

Ekonomi ve finans analizi yapan arastrmacilar, veri biliminden faydalanmaktadir. Kou ve
ark. (2019), finansal sistemik riskin degerlendirilmesi ve Olglimi i¢in makine Ogrenimi
teknolojilerini kullanan mevcut arastrmalar ve metodolojileri incelemistir ve makine 6grenme
alannda finansal riskin tespiti icin daha fazla ¢aliyma yapimasi gerektigini Onermistir. Senol ve
Zeren (2020), COVID-19 salgmmin kiiresel piyasalar iizerindeki etkisini incelemis, hisse senedi
piyasalar1 ile COVID-19 arasmda uzun vadeli bir iligki oldugunu tespit etmustir. Huang ve ark.
(2021), Cin'in finansal durumunu etkili bir sekilde yansitabilir ve sistemik finansal riskleri tahmin
etmek i¢cin kullanilabilecek derin 6grenme kullanan dinamik agrlkl finansal durum endeksi
gelistirdi. Kumar ve ark. (2022), akademik arastrmalarn makine Ogrenimi yoluyla biiyiik veri
analizini kullanarak stirdiiriilebilir finans arastrmalarini incelemis ve gelecekteki stirdiiriilebilir
finans arastrmalar1 i¢in Onerilerde bulunmustur. Song ve Wu (2022), veri madenciligi ve makine
Ogrenimi teknolojisinin, finansal kuruluglarin asm finansallagsma riskini  degerlendirmek icin
geleneksel yontemlere gore daha dogru ve etkili oldugunu bulmuslardir. Ashtiani ve Raahmei
(2023), finansal piyasalarin Ongorilemezligi ve haber metinlerinin stok fiyatlarmi tahmm etmek
icin kullanilmasi1 lizerine yapilan sistematik bir literatiir taramasi yapmustir. Calismaya gore, daha
biiyiik veri setleri ve daha giichi makine 6grenimi modelleri ile haber metinleri daha iyi tahmin
edilebilir

* Piyasa Analizi ve Tahminler: Veri bilimi, hisse senedi fiyatlari, doviz kurlar, emtia
fiyatlar1 gibi finansal varlklarin degerlerinin analiz edilmesi ve gelecekteki fiyat hareketlerinin
tahmin ediimesi i¢in kullanilabilir. Makine 6grenimi algoritmalar1 ve zaman serisi analizi, piyasa
trendlerini ve dalgalanmalarini anlamak i¢n kullanilabilir.

* Risk Degerlendirmesi: Finansal risk yonetimi, veri bilimi ile daha etkili hale getirilebilir.
Biiylik veri analizi ve istatistiksel yontemler, risklerin tanimlanmasi, 6lgiilmesi ve yonetilmesi i¢in
kullanilabilir.
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* Kredi Degerlendirmesi: Veri analizi, kredi kuruluslarmin miisteri kredi ge¢cmislerini
degerlendirmesine yardimci olabilir. Kredi puam modelleri ve risk analizi, kredi bagvurularinin
onaylanmas1 veya reddediimesi konusunda yardimci olabilir.

* Portfoy Yonetimi: Veri bilimi, yatrim portfdylerinin yonetimi i¢in kullanilabilir.
Portfoy optimizasyonu, varlk tahsisi stratejileri ve risk-getiri analizi gibi konularda veri analizi
stratejileri gelistirilebilir.

* Miisteri Davranis Analizi: Perakende ve finansal hizmetler gibi sektorlerde, miisteri
davranglarin1 anlamak ve tahmin etmek icin veri analizi kullanilabilir. Bu sayede miisteri sadakati
artirlabilir ve pazarlama stratejileri optimize edilebilir.

* Hedge Fon ve Yatrim Stratejileri: Hedge fonlar ve diger yatrim kuruluslari, veri analizi
ve makine Ogrenimi algoritmalarini  kullanarak daha karmasik ve etkili yatmim stratejileri
gelistirebilirler.

* Merkez Bankalar1 ve Para Politkasi: Merkez bankalar, para politikalarini
yonlendirirken veri analizinden yararlanabilirler. Ekonomik gostergelerin analizi, enflasyon
tahminleri ve ekonomik biiylime projeksiyonlar1 yapmak icin kullanilabilir.

» Tiketici Egilimleri Analizi: Tiketici davramglarmin analizi, {iriin taleplerini ve pazar
trendlerini anlamak icin kullanilabilir. Bu da pazarlama stratejilerinin daha iyi olusturulmasina
yardimc1 olabilir.

Bu 6rnekler, veri biliminin ekonomi ve finans alaninda nasil kullanilabilecegine dair sadece
birka¢ Ornektir. Veri bilimi, daha etkili kararlar almak, trendleri 6ngdérmek ve riskleri yonetmek
icin finans ve ekonomi profesyonelleri i¢cin giichi bir aractir.

9. Gé¢ ve Demografi Analizi: Gog verileri, niifus hareketleri ve demografik degisiklikler
hakkinda bilgi saglayarak toplumsal degisimleri anlamada yardimci olabilir. Veri bilimi, go¢ ve
demografi analizinde olduk¢a degerli bir rol oynayabili. Biiyilkk veri setlerinin analizi ve
istatistiksel yontemler, insanlarin nereden nereye goc ettigi, niifusun yapisi, demografik trendler
ve bu faktorlerin sosyal, ekonomik ve politik etkileri hakkinda kapsamh bir anlayis saglayabilir.

Akademik ¢ahsmalarda, go¢ ve demografi analizinde veri biliminden faydalanilmaktadir.
Choi ve ark. (2020), COVID-19 salgn1 srasmda ABD'deki Koreli gd¢gmenlerin psikolojik sikinti
diizeyini yapay sinir agl ile tahmin etme yetenefini incelemistir. Cahsma, dayankhlik, giinlik
ayrmmcilik  deneyimleri ve COVID-19 salgmmin baglangicindan bu yana ABD'de Asyahlara
yonelik wksal ayrmciligin artti@i algist gbi degiskenlerin psikolojik sikmnt1 diizeyini tahmin
etmede en kritik faktorler oldugunu bulmustur. Pisarevskaya ve ark. (2020), son 30 yida go¢
aragtrmalar1 alanindaki gelisimi gozetimsiz Ogrenme kullanarak analiz etmistir. Sonuglara goére
son 30 yilda hacim, uluslararasilasma ve konu odakh gelisim ag¢ismdan Onemhl bir gelisme
gostermistir. Reese (2021), yapay sinir aglarmdan elde edilen tahminler ile kuzey ABD
Giineybatisindaki merkezi Mesa Verde bolgesinde ¢ahgma alanmm yiksek ¢Oziintirliik 1i
demografik yeniden yapilandirmasmi yapmuslardw. Vaz ve ark. (2021), SOM adh bir makine
Ogrenimi teknigini kullanarak Toronto'daki tiiketicileri incelemis ve SOM'un Toronto'daki servet
dagihmmi Slgmek icin umut verici bir ara¢ oldugunu o6ne siirmiistiir.
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Best ve ark. (2022), makine Ogrenimi tekniklerini kullanarak Banglades'teki gociin incelemis ve
zenginlik ve hanehalk1 bilesimi ile ilgili degiskenlerin gd¢ icin 6nemli Ongdrdiiriiciiler oldugunu
bulmustur.

Iste veri biliminin gd¢ ve demografi analizinde nasil kullanilabilecegine dair bazi 6rnekler:

+ Go¢ Modelleri ve Izleme: Veri bilimi, insanlarin nereden nereye gdg ettigi, hangi
bolgelere daha fazla veya daha az go¢ oldugu gibi go¢ modellerini incelemek icin kullanilabilir.
Sosyal medya verileri, niifus saymlart ve diger kaynaklardan gelen veriler kullanilarak go¢
hareketleri izlenebilir.

* Niifus Dagilimi ve Yogunluk Analizi: Veri analizi ile niifusun hangi bdlgelerde
yogunlastigi, kentlesme oranlari, kwrsal alanlardaki niifus azahsi gibi konulart anlamak
mimkiindii. Bu bilgiler, altyapr planlamasi, hizmetlerin dagtim ve yerlesim stratejileri icin
Onemlidir.

* Demografik Degiskenlerin Analizi: Veri bilimi, yas, cinsiyet, gelr, eg8itim gibi
demografik degiskenlerin nasil degistifini ve nasil bir etki yarattigin1 anlamak i¢in kullanilabilir.
Bu tiir analizler, toplumsal esitsizlikleri ve farkh gruplarm ihtiya¢larini anlamada yardimci olabilir.

* Etnk ve Kiiltlirel Analizler: Veri analizi, etnik gruplar, kiiltiirel topluluklar ve diller gibi
demografik faktorlerin dagihmini ve etkilesimini incelemek i¢in kullanilabilir. Bu tiir analizler,
kiiltiire]l cesitliligi ve etnik gruplarin entegrasyonunu anlamak i¢cin Onemlidir.

* Gogiin Sosyal ve Ekonomik Etkileri: Veri bilimi, gogiin sosyal ve ekonomik etkilerini
anlamak i¢in kullanilabilir. Issizlik oranlari, gelir daghmi egitim seviyeleri gbi veriler, gdciin
toplum {izerindeki etkilerini degerlendirmede yardimci olabilir.

* Goglin Saghk ve Hizmet Sistemine Etkisi: GO¢, saghk hizmetlerinin ve kamu
hizmetlerinin planlanmasini etkileyebilir. Veri analizi ile gogiin saghk hizmetlerine erisim, hastalik
yayllimi1 ve saghk sonuglar iizerindeki etkileri degerlendirilebilir.

* Gecekondu ve Kentlesme Analizleri: Veri analizi, gecekondu bolgelerin dagiimini ve
kentlesme stireglerini incelemek icin kullanilabilir. Bu tiir analizler, kentsel gelisim ve altyapi
planlamasin1 sekillendirmede yardimci olabilir.

* Niifus Projeksiyonlar1 ve Politika Planlamasi: Veri analizi ile niifus projeksiyonlar1
yapmak, gelecekteki demografik degisiklikleri tahmin etmekte yardimci olabilir. Bu tahminler,
kamu politikalarinin ve hizmetlerin planlamasinda kullanilabilir.

Bu oOrnekler, veri biliminin gd¢ ve demografi analizinde nasil kullanilabilecegine dair
sadece birkag Ornektir. Veri analizi, gogilin toplumsal, ekonomik ve cografi etkilerini daha iyi
anlamak ve bu bilgileri daha i1yi kararlar almak icin kullanmak i¢in 6nemlh bir aragtir.

10. Psikolojik ve Sosyal Psikoloji Analizi: Davrams bilimleri verileri tizerinden psikolojik
ve sosyal psikolojik faktorleri analiz etmek, insan davramslarini anlama konusunda katki saglar.
Veri bilimi, psikoloji ve sosyal psikoloji alanlarinda da oldukg¢a degerli bir ara¢ olarak
kullanilabilir. Biiyiik veri setlerinin analizi ve istatistiksel yontemler, msan davranglarmi ve
psikolojik siiregleri anlamak, sosyal etkilesimleri incelemek ve daha genis toplumsal desenleri
kesfetmek i¢cin kullanilabilir.

ASEAD CILT 10 SAYI 4 YIL 2023, S 1375-1407
EJSER VOLUME 10 ISSUE 4 YEAR 2023, P 1375-1407

1396



Fatih SAGLAM
Mehmet Ali CENGIZ

Psikolojik ve sosyal psikoloji alanindaki cahsmalarda veri bilimi siklkla kullanilmaktadir.
Halkiopoulos ve ark. (2020), makine 6grenimi ve veri madenciligi yontemlerini kullanarak sosyal
medya kullanicilarmm duygusal zekasmi degerlendirme cahsmasini sunmaktadir. Makale, elde
edilen sonuglarin duygusal zekad derecesini analiz etmek icin kullanilabilecegini belirtmekted ir.
Jacobucci ve Grimm (2020), psikoloji biliminde makine 6greniminin kullanimmi incelemis ve
makine  Ogrenimi  algortmalarinin  dogrusal olmayan iliskileri dogru bir sekilde
modelleyememesine neden olan 6lglim hatalarmin makine 6greniminin kullantmini engelledigini
tespit etmisti. Tay ve ark. (2020), sosyal medya metin madenciligi (SMTM) alannda kisilik
degerlendirme icin psikometrik dogrulama c¢abalarmi inceleyen bir derleme hazrlamis ve ek
yapiimas1 gereken ¢alismalar1 tartismustir. Zhao ve Tang (2021), sosyal ve zihinsel saghgi etkileyen
faktorleri biiyiik veri lizerinde analiz etmek i¢in derin bir hesaplama modeli Onermektedir.
Pasieczna ve ark. (2023), makine 6grenimi yaklasimlarini kullanarak kalp yetmezligi (KY) olan
hastalarda kmilganlk sendromunun (KS) psikolojik yonlerini makine Ogrenimi yaklagimlari ile
incelemektedir. Makale, psikolojik degiskenlerin KS tanisindaki 6nemini vurgulamaktadir.

Iste veri biliminin psikoloji ve sosyal psikoloji analizinde nasil kullanilabilecegine dair bazi
ornekler:

* Davranigsal Analizler: Veri analizi, bireylerin ¢evrimici  davranglary, tiketici
abskanliklar1 veya sosyal medya etkilesimleri gibi verileri inceleyerek davrams kalplarmi ve
egilimleri anlamak i¢cin kullanilabilir.

+ Kisilik ve Ozellk Analizleri: Biiyiik veri analizi, kisilk ozelliklerini ve egilimleri
anlamak i¢in kullanilabilir. Sosyal medya paylasimlari, metin analizi ve diger veriler, kisilik tipleri
ve Ozellikleri hakkmnda fikir edinmede yardimci olabilir.

* Duygu Analizi: Metin analizi ve dogal dil isleme yontemleri kullanilarak, mnsanlarin
metin tabanh iceriklerdeki duygusal ifadelerini analiz etmek miimkiindii. Bu, duygusal tepkileri
anlamak ve sosyal medya analizi gbi alanlarda kullanilabilir.

* Sosyal Ag Analizi: Veri analizi, sosyal aglarm dinamiklerini ve etkilesimlerini
mcelemek i¢in kullanilabilir. Sosyal ag analizi, iliski aglarmi, etkili kisileri ve bilgi akigm
anlamada yardimct olabilir.

* Grup Davranslart ve Normlar: Veri analizi, grup i¢indeki dmamikleri ve grup
normlarin1 incelemek i¢in kullanilabilir. Grup lyelerinin etkilesimleri, Lderlk dmnamikleri ve
grubun davranslar1 hakkmnda i¢goriiler elde edilebilir.

+ Sosyal Algt ve Onyargt Analizleri: Veri bilimi, insanlarn sosyal alglarin1 ve
Onyargilarin1 anlamak i¢in kullanilabilir. Sosyal medya paylasimlari, dil kullanimi ve diger veriler,
toplumsal algilar1 ve onyargilar1 incelemekte kullanilabilir.

* Toplumsal Trend Analizleri: Veri analizi, belirli konulardaki toplumsal trendleri ve
gortigleri incelemek i¢in kullanilabilir. Bu, kamuoyu anketleri, sosyal medya verileri ve diger
kaynaklardan elde edilen verilerle yapiabilir.
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* Psikolojik Saglk Analizleri: Veri bilimi, psikolojik saghk sorunlarmi anlamak ve
belrlemek i¢in kullanilabilir. Online terapi platformlar1 veya saghk kayitlar1 {izerinde yapilan
analizler, belirli psikolojik sorunlarmn yaygmligmi ve tedavi yontemlerini degerlendirmeye
yardimc1 olabilir.

Bu oOrnekler, veri biliminin psikolojik ve sosyal psikoloji alanlarinda  nasil
kullanilabilecegine dair sadece birkag Ornektir. Veri analizi msan davranslarini, psikolojik
stiregleri ve sosyal etkilesimleri daha iyi anlamak i¢in giichi bir aragtim.

VERI BiLiMi iLE SOSYAL BILIMLERIN ENTEGRASYON

Veri bilimi ile sosyal bilimlerin entegrasyonu, her ki disiplinin gilicki yonlerini birlestirerek
daha derinlemesine anlayiglar saglamayir hedefler. Bu entegrasyonun basarih olabilmesi ic¢in
asagidaki noktalara dikkat edimesi Onemlidir:

* Arastrma Sorularinin Belirlenmesi: Veri bilimi, genellikle biiylik ve karmagsk veri
kiimeleri tizerinde analiz yapar. Sosyal bilimciler, arastrma sorularini belirlerken bu biiyik veri
setlerinin analizine nasil katkida bulunabileceklerini diisinmelidirler.

* Veri Toplama ve Hazrlik: Sosyal bilimciler, veri toplarken ve hazirlarken veri biliminin
yontemlerini kullanabilirler. Bu asamada, veri setinin temizligi, diizenlemesi ve doniistiirilmesi
gibi adimlar 6nemlidir.

* Veri Analizi Yontemlerinin Se¢imi: Veri bilimi yOntemlerinin sosyal bilimlerde nasil
uygulanacagma karar vermek onemlidir. Ornegin, dogal dil isleme ydntemleriyle sosyal medya
verilerini analiz etmek veya makine Ogrenimi algoritmalarmi kullanarak toplumsal eglimleri
tahmmnlemek gibi.

* Birlikte Cahsma ve Disiplinleraras1 Ekip: Sosyal bilimciler ve veri bilimciler arasmda
etkili iletisim ve i birligi gereklidir. Disiplinleraras1 ekipler olusturmak, her iki tarafin
uzmanliklarindan en iyi sekilde yararlanmay1 saglar.

* Yorumlama ve Anlam Cikarma: Veri bilimi sonuglar1 sosyal baglam i¢inde
yorumlanmalidir. Sadece istatistiksel sonuglart degil, bu sonuglarin toplumsal anlamlarmi ve
etkilerini de anlamak Onemlidir.

+ Etk ve Gizilik: Biiyiik veri analizi yaparken bireylerin gizliligi ve etik sorunlar g6z
oninde bulundurulmalidir. Veri toplama ve analiz asamalarinda etk kurallarma uygun
davramlmahdir.

* Degisen Veri ve Modeller: Sosyal olaylar ve davraniglar siirekli degisiyor. Bu nedenle,
veri biimi uygulamalarinda kullanilan modellerin ve analizlerin de giincellenmesi ve ayarlanmasi
gerekebilir.

+ Egitim ve Ogrenme: Sosyal bilimciler ve veri bilimciler, birbirlerinin disiplinlerini
anlamak ve Ogrenmek icin zaman ayrmalidir. Egitim ve Ogrenme, entegrasyonun basaril
olabilmesi i¢in temel bir unsurdur.

+ Sonuclarmn letilmesi: Analiz sonuclary, grafikler ve bulgular, genellikle teknk olmayan
bir kitleye anlatilmalidir. Sonuglarm anlagilir ve etkili bir sekilde iletilmesi dnemlidir.
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Veri bilimi ile sosyal bilimlerin entegrasyonu, her iki disiplinin de katkilarmi en ist
diizeyde kullanarak daha biitiinsel ve detayh sonuglara ulasmayi amaglar. Bu entegrasyon, daha
iyl kararlar almak ve toplumsal olaylar1 daha 1yi anlamak i¢in 6nemli bir aragtir.

VERI BiLiMi VE SOSYAL BIiLIMLERINDEKiI GUNCEL EGILIMLER

Veri bilimi ve sosyal bilimler alanlarinda siirekli olarak degisen ve gelisen bircok egilim
bulunmaktadr. Iste her ki alandaki bazi Snemli egilimler:
Veri Bilimi Alamndaki Egilimler

Derin Ogrenme ve Yapay Zeka: Derin 6grenme ve yapay zeka alanmdaki gelismeler, biiyiik
veri setlerini analiz etme yetenegini artrmustir. Bu, goriintli ve ses analizi, dil isleme ve otomasyon
alanlarinda biiyik ilerlemelere yol agmustir.

Federe Ogrenme (Federated Learning): Verilerin merkezi bir konumda toplanmas1 yerine,
dagitik cihazlarda egitim yapma yaklasimi olan federe 6grenme, gizlilik ve giivenlik endiselerini
azaltmak icin popiiler hale gelmektedir.

Hizh ve Biiyiik Veri Isleme: Biiyiik veri isleme algoritmalar1 ve teknolojileri (6rnegin,
Spark ve Hadoop) giderek daha hizli ve verimli hale gelmektedir. Bu, biiyilk veri kiimelerinin daha
hizli ve etkili bir sekilde analiz edilmesine imkan tanr.

Sifir Etiketli Ogrenme: Etiketlenmis veriye ihtiyagc duymadan, &grenme algoritmalarinin
verilerden kalplar1 tanimlayabilmesini saglayan sifir etiketli Ogrenme, Ozellkle az sayida etiketli
veri bulunan durumlarda 6nemli hale gelmektedir.

Veri Etik ve Giziligi: Veri mahremiyeti ve etk, veri toplama ve kullanim siireclerinde
Oonemli bir rol oynamaktadir. Veri giivenligi ve gizliligi saglama yontemleri, daha fazla Gnem
kazanmaktadr.

Sosyal Bilimler Alammndaki Egilimler

Biiyiik Veri ve Sosyal Medya Analizi: Sosyal medya platformlarindan elde edilen biyiik
veri setlerinin analizi, sosyal bilimlerdeki 6nemli bir egilimdir. Sosyal medya etkilesimleri, duygu
analizi ve trendlerin anlagilmasi i¢in kullanilmaktadir.

Disiplinler aras Is Birligi: Sosyal bilimler, diger disiplinlerle daha fazla isbirligi yaparak
daha biitiinsel sonuclara ulasmay1 hedeflemektedir. Ozellikle veri bilimi, matematik, istatistik ve
bilgisayar bilimi ile daha siki bir sekilde entegre edilmektedir.

Veri Gorsellestirme ve Hikdye Anlatimi: Biiylk ve karmagik veri setlerini anlamak icin
etkili gorsellestirme ve hikdye anlatimi teknikleri, sosyal bilimlerdeki veri analizlerinde daha fazla
kullanilmak tadr.

Toplumsal Esitsizlik ve Adalet: Sosyal bilimlerde toplumsal esitsizlik, wke¢ilk, cinsiyet
ayrimcihigr  gbi konular, daha fazla odaklamlan alanlardw. Veri analizi, bu konulardaki
esitsizlikleri ve sorunlar1 anlamak ve ¢oziim Onerileri gelistirmek icin kullanilir.
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Karmagiklik ve Sistem Analizi: Toplumsal olaylarm ve etkilesimlerin karmasikligl, sistem
analizi ve modelleme teknikleriyle anlamaya calisilmaktadir. Sosyal olaylarin altnda yatan
dinamikleri kesfetmek ve aciklamak amaglanmaktadir.

Bilgisayar Tabanl Alan Arastrmalari: Cografi Bilgi Sistemleri (CBS) ve cografi veri
analizi gibi teknikler, sosyal olaylarn mekansal boyutlarmi anlamak icin kullanilmaktadir.

Her iki alandaki egilimler, teknoloji ve toplumsal dmnamiklerdeki degisikliklere paralel
olarak siirekli olarak evrim gecirmektedir. Bu nedenle, veri bilimi ve sosyal bilimler alanlarinda
giincel kalmak ve yeni gelismeleri takip etmek Onemlidir.

Potansiyel katkilar ve firsatlar

Sosyal bilimlerde veri biliminin kullanimi, bir dizi potansiyel katki ve firsat sunmaktadr.
Bu disiplinlerin daha dernlemesine anlagilmasina, daha giicli sonuclarin elde edilmesine ve
toplumsal sorunlarin daha etkili bir sekilde ele almnmasina yardimci olabilir. Sosyal bilimlerde veri
biliminin potansiyel katkilarini ve firsatlarin1 6zetleyen baz noktalar 6zetlenmektedir.

Veri bilimi, biiyiikk ve karmasik veri kiimelerini analiz etme yetenegi ile sosyal olaylarin
daha kapsamh bir sekilde incelenmesini saglar. Bu, toplumsal eglimlerin, davranislarin ve
iliskilerin daha iyi anlagiimasina olanak tanr. Veri bilimi yOntemleri, istatistiksel analizler ve
makine Ggrenimi algoritmalar1 ile sosyal bilimsel ¢aligmalarda daha tutarh ve kesin sonuclar elde
edilebilir. Bu, hipotezlerin dogrulanmasinda ve toplumsal teorilerin desteklenmesinde yardimci
olur.

Veri bilimi, biiyiik veri setlerini analiz ederek geleneksel yontemlerle fark edimeyen
desenleri, egilimleri ve iligkileri kesfetmeye yardimci olur. Bu, yeni teorilerin olusturulmasina ve
meveut teorilerin desteklenmesine olanak saglar. Veri bilimi, otomatik analiz ve hizli sonuglar elde
etme yetenegi ile toplumsal olaylara daha hizli bir sekilde yant verme ve geri bildirim saglama
imkam sunar. Bu, acil toplumsal sorunlara daha etkili bir sekilde miidahale etmeyi kolaylastirir.
Veri bilimi, toplumsal degisimleri analiz ederek politika yapicilarin daha etkili ve veriye dayal
kararlar almasina yardimc1 olur. Bu, sosyal hizmetler, egitim, saghk politkalar1 gbi alanlarda daha
iyl sonuclar elde edimesine olanak saglar.

Sosyal medya ve diger dijital platformlardan elde edilen veriler, duygu analizi ve kamuoyu
algsmi anlamak icin kullanilabili. Bu, politka yapicilarin halkm duygusal tepkilerini ve
goriglerini daha iyi anlamalarina yardimci olur. Sosyal bilimlerdeki veri kaynaklar1 giderek
cesitlenmektedir. Sosyal medya, dijital iletisim ve cevresel veriler gibi kaynaklar sayesinde sosyal
olaylar ve davranglar daha kapsamh bir sekilde analiz edilebilir.

Veri bilimi, matematik, istatistk, bilgisayar bilimi ve miihendislik gbi disiplinlerle is
birligi yapmayr tesvik eder. Bu, sosyal bilimcilerin teknik uzmanliktan faydalanmasini ve daha
gliicli sonuglar elde etmelerini saglar. Veri analizi ve makine Ogrenimi, gelecekteki toplumsal
egilimleri ve olaylar1 Ongbérmekte kullanilabilir. Bu, toplumsal degisimlere daha iyi uyum
saglamay1 ve hazirhikli olmayr saglar.
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Sonug olarak, veri bilimi, sosyal bilimlere giicli bir analitik arac seti sunarak toplumsal
olaylarin daha iyi anlagilmasini ve toplumsal sorunlara daha etkili ¢Oziimler iiretimesini saglar.
Her iki disiplinin entegrasyonu, daha derinlemesine ve kapsamh bilgiler elde etmeyi miimkiin
kilar.

Gelecekteki zorluklar

Sosyal bilimlerde veri bilimi kullanim gelecekte bir dizi zorlukla karsiasabilir. Bu
zorluklar, teknik, etik ve metodolojik alanlarda ortaya cikabilir. Iste sosyal bilimlerde veri bilimi
kullanimmin gelecekte karsilagabilecegi bazi zorluklar:

* Veri Mahremiyeti ve Etikk Sorunlari: Biiylk veri analizi ve sosyal medya verileri gibi
alanlarda, bireylerin gizliligi ve veri mahremiyeti 6nemli bir endise kaynagidir. Bireylerin kisisel
verilerinin korunmasi ve etik sorunlarin ele alnmasi gerekmektedir.

+ Sebep-Sonuc¢ Iliskilerinin  Belirflenmesi:  Veri analiziyle elde edilen iliskilerin
nedensellik mi yoksa sadece korelasyon mu oldugunu belirlemek zor olabili. Bu, sosyal
bilimcilerin dogru sonuglar ¢ikarmak i¢in daha fazla metodolojik c¢aba harcamalarini gerektirebilir.

» Veri Kalitesi ve Giivenilirlik: Biiylikk veri kaynaklarindaki veri kalitesi ve giivenilirlik
konusunda sorunlar olabilir. Veri setlerinin yaniltict veya eksik olmasi, analiz sonuglarmi olumsuz
etkileyebilir.

* Yeni Veri Kaynaklarmin Yonetimi: Yeni veri kaynaklar1 ortaya ¢iktikca (6rnegin, IoT
cihazlarindan elde edilen veriler), bu verileri yonetmek, depolamak ve analiz etmek icin altyap: ve
teknik beceriler gelistirme ihtiyact dogabilir.

* Toplumsal Baglamin Karmasikligi: Sosyal olaylarin ve davramslarin karmasikligi, veri
analizi ve modelleme siireglerini zorlastrabilir. Toplumsal baglamin anlagimasi1 ve analiz
sonuclarmin yorumlanmas1 daha karmagik hale gelebilir.

+ Onyargl ve Adalet Sorunlari: Veri analizi, dnyargilar1 ve ayrmcilig1 icerebilir. Bu, analiz
sonuglarmin toplumsal Onyargilar1 yanstmasina neden olabilir. Veri bilimeilerin bu tiir 6nyargilar1
tespit etmeye ve azaltmaya caligmalari onemlidir.

* Yetersiz Egitim ve Uzmanlik: Sosyal bilimcilerin ve veri bilimcilerin yeterli egitim ve
uzmanlhk eksikligi, veri analizi siireglerini etkileyebilir. Iki disiplinin de iyi anlamasi ve isbirligi
yapmast gerekmektedir.

* Degisen Teknoloji ve Yontemler: Veri bilimi alanindaki teknoloji ve yontemler hizla
degisiyor. Bu da sosyal bilimcilerin bu gelismeleri takip etme ve editim almanin 6nemini vurgular.

* Toplumsal Degisimin Hizi: Toplumsal degisim hizla gerceklesebilir ve bu da veri
setlermnin hizla eskimesine veya gegcerliligini kaybetmesine neden olabilir. Bu durum, analiz
sonuglarmi zaman i¢inde degerlendirmeyi zorlastrabilir.

 Capraz Disiplinler Is Birligi: Sosyal bilimciler ve veri bilimciler arasmda etkili iletisim
ve is birligi saglamak, iki disiplinin de uzmanlklarin1 en iyi sekide kullanmayi gerektirir. Bu,
bazen zor olabilir.
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Bu zorluklara ragmen, sosyal bilimlerde veri bilimi kullanimmnin potansiyeli biyiiktiir.
Teknolojik gelismeler, etik yonergelerin gelistirilmesi ve disiplinler arasi i birligi ile bu zorluklar
agilabilir ve daha saglam sonuglar elde edilebilir.

TARTISM A

Bu c¢ahsma, veri biliminin sosyal bilimler alanndaki Onemini ve uygulamalarini
vurgulamaktadir.  Geleneksel sosyal bilim yaklasimlariyla karsilastrildiginda, veri bilimi
yontemleri genis veri kiitlelerini etkili bir sekilde analiz etme ve degerli icgdriler elde etme
potansiyeli sunar. Bu 6zellesmis disiplinler arasi yaklasim, sosyal ag analizinden duygu analizine,
bliyik veri analizinden tahmmn modellerine kadar genis bir yelpazede nasil kullanildigini
incelemektedir. Veri bilimi, sosyal bilimlerde yeni bir ufuk agmustir ve geleneksel sosyal bilim
yontemlerinin smrlarin1 asarak, daha kapsaml ve derinlemesine analizler yapmayr miimkiin
kimaktadir. Ozellikle, veri bilimi yontemleri sosyal aglarm yapismi ve dinamiklerini daha iyi
anlamamiza, kamuoyu gorislerini daha dogru bir sekilde Olgmemize ve sosyal problemlerin
kokenlerini daha iyi tespit etmemize yardimci olmaktadr.

Ancak, veri bilimi ile sosyal bilimlerin entegrasyonu baz zorluklar ve etik konular1t da
beraberinde getrmektedir. Verilerin toplanmasi, analizi ve yorumlanmasi srasmda Onyargl ve
ayrimcilik riskleri, bu alandaki c¢ahsmalara dikkatli bir sekilde yaklagilmasmi gerektirir. Bu
nedenle, gelecekte bu iki disiplinin daha fazla entegre edimesi ve veri biliminin sosyal
bilimlerdeki roliiniin daha da yayginlasmas1 beklenmektedir. Bu inceleme, gelecekteki yonelimleri
ve beklenen katkilart da ele alarak, veri biliminin sosyal bilimler alanndaki rolii hakkinda daha
iyl bir anlayls sunmaktadr. Bu alanda daha fazla arastrma yapilmasi gerekmektedir ve ozellikle
etik kurallara uygun bir sekilde veri toplama ve analiz yapilmasina dikkat ediimesi gerekmektedir.

Bu calsmanmn Onemli bir sonucu, veri biliminin sosyal bilimlerdeki potansiyelini
vurgulamaktadir. Veri biliminin sundugu analitik yetenekler, sosyal bilimcilerin sorular1 daha
dernlemesine kesfetmelerine, daha hassas sonuglar iiretmelerine ve toplumsal dinamikleri daha
iyi anlamalarma olanak tanr. Sosyal bilimlerdeki geleneksel arastrma yontemleri ile
birlestirildiginde, veri bilimi arastrmalara biiyiikk bir zenginlik katar. Ozellkle toplumsal
sorunlarmn anlagilmas1 ve ¢oziimii konularinda veri bilimi, daha etkili politka yapmima ve sosyal
degisim yonlendirmesine yardimci olabili. Bu nedenle, sosyal bilimciler ve veri bilimcileri
arasmdaki isbirligi, gelecekte daha fazla Onem kazanacaktr. Aym zamanda, bu disiplinler arasi
yaklagimin toplumsal sorunlarin ¢oziimiinde biiyiik potansiyel tagidigina dikkat ¢ekmek gereklid ir.
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SONUC

Veri bilimi ve sosyal bilimler arasmdaki bu giicli birliktelik, msan davranmslarini ve
toplumsal dmnamikleri anlamak i¢cin yeni perspektifler sunmaktadir. Bu iki disiplinin ortak
calismasi, daha kapsamh ve saglam sonuclar elde etmemizi saglayacak ve toplumsal sorunlara
daha etkili ¢oziimler bulmamiza yardimci olacaktir.

Gelecekte, biiyiik veri analizi ve makine Ogrenimi teknikleri sosyal bilim arastrmalarinda
daha yaygin olarak kullanilacaktir. Bu teknikler, karmagik iliskileri ve desenleri tespit etmekte
yardimc1 olacak, boylece daha derinlemesine anlayis saglanabilecektir. Ayrica, tahmin modelleri
sayesinde sosyal olaylarin olast sonuglar1 daha iyi anlagilabilir hale gelecektir. Sosyal medya ve
diger dijital platformlarda paylagilan biylik miktardaki metin verisi, duygusal analizler ve metin
madenciligi i¢in zengin bir kaynak olusturuyor. Bu verilerin analizi, toplumun duygusal tepkilerini
ve disilincelerini anlamak i¢in kullanilabilir. Sosyal ag analizi, insanlarin birbirleriyle olan
iiskilerini ve etkilesimlerini anlamak i¢cin giicli bir aragtr. Gelecekte, sosyal ag analizi sosyal
bilimlerde daha fazla kullanilacak ve insan gruplarmin davranglari, bilgi yaylimi ve etkilesim
dinamikleri daha iyi anlagilacakti. Veri bilimi, sosyal adalet konularinda da 6nemli bir rol
oynayacaktir. Biiyik veri analizi, esitsizlikleri ve ayrmciligi tespit etmek, sosyal hizmetlerin
etkinligini degerlendirmek ve daha adil politika Onerileri sunmak i¢in kullanilabilir. Veri bilimi,
kiiltiire] ve tarihsel analizlerde de kullanilabilecektir. Biiyiik veri setleri, tarihsel olaylarin ve
kiiltire]l degisimlerin daha iyi anlasilmasmna yardmeci olabili. Ornegin, edebi eserlerin analizi
kiiltiirel egilimleri anlamak i¢cin kullanilabilir. Veri bilimi, dogal afetler, salgin hastalk lar gibi kriz
durumlarinda da etkili olabilir. Biiyiik veri analizi, hizli tepki verilmesi ve kaynaklarin dogru
kullanilmas1 i¢gin 6nemli bilgiler saglayabilir. Sosyal sistemlerin karmasiklhigr ve dinamikleri veri
bilimi yaklagimlariyla daha iyi anlagilabilir hale gelebilir. Sistem dinamikleri modellemeleri,
toplumsal degisimlerin ve etkilesimlerin nasil gerceklestigini  gostermek icin  kullanilabilir.
Gelecekte, sosyal bilimcilerin, veri bilimcilerin, istatistik¢ilerin ve diger disiplinlerden uzmanlarin
daha siki1 is birligi yaparak, daha kapsamh ve giicli sonuglar elde edebilecegi Ongoriiliiyor. Bu is
brrligi, daha 1yi veri toplama yontemleri ve analiz yaklagimlarinin gelistirilmesine yol acabilir.

Sonug olarak, gelecekte sosyal bilimlerde veri biliminin kullanimi daha da yayginlasacak
ve derinlesecektir. Bu, sosyal sorunlara daha etkili ¢oziimler bulmamizi saglayacak ve toplumsal
dinamikleri daha 1yi anlamamiza yardimci olacaktr. Ancak bu gelismelerin, etk ve gizlilik
prensiplerine siki sikiya bagh kalarak gerceklestirilmesi gerekmektedir.
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